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MINERACAO DE TEXTOS AVANCADO
FICHA DO CURSO

Curso: Mineracdo de Textos Avancado

Modalidade: EAD assincrono

Carga horaria total: 40 horas Carga horaria semanal: 4 horas
Inicio da oferta: EAD Fim da oferta: EAD
Pré-requisito: Recomenda-se ter conhecimento basico em R e Python

Professores: Luis Gustavo Silva e Silva
Objetivos

O curso tem por objetivo capacitar os alunos com os fundamentos essenciais da
mineragao de textos, permitindo a compreensao e aplicacdo de técnicas de agrupamento,
classificagdo, modelagem de tdpicos e analise gramatical. Além disso, integrar conceitos
contemporaneos de referéncias relevantes. Na segunda parte, o objetivo é capacitar os
alunos com técnicas avangadas de analise de textos, incluindo tradugcdo, embedding,
extracao de entidades e analise de sentimentos, para uma compreensao mais profunda do
conteldo textual, incluindo até o uso de modelos treinados e de APIs para servigos com
large language models.

Ao final do curso o participante sera capaz de desenvolver solucdes para problemas
relacionados a dados de texto usando tanto a linguagem R quanto Python de forma que as
solugdes sejam apropriadas e contemporaneas.

Programa

O curso é composto de 2 topicos descritos a seguir. As aplicacdes reais serdo feitas com
as linguagens Python e R com a finalidade de praticar os conhecimentos adquiridos em
projetos utilizando bibliotecas populares em Python (NLTK, spaCy, scikit-learn) e R (tm,
tidytext, tidymodels).

Topico 1: Fundamentos em Mineragdo de Textos
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1. Extracao de dados: Desenvolver maneiras de processar texto de fontes comuns
como colecao de arquivos de texto local, textos na Web, consulta a bases de dados
com texto e leitura de contelido em documentos PDF.

2. Analise de Sentimentos: Desenvolver habilidades em analise de sentimentos para
avaliar a polaridade e emogbes expressas em textos, utilizando abordagens
supervisionadas e baseadas em léxicos.

3. Agrupamento de Documentos: Compreender e aplicar técnicas de agrupamento
para organizar grandes conjuntos de documentos de maneira eficiente, explorando
métodos como k-means e hierarquicos, passando pelas fases cruciais de
pré-processamento e extracao de caracteristicas.

4. Classificacao de Documentos: Desenvolver habilidades para classificar documentos
automaticamente em categorias predefinidas, utilizando métodos supervisionados e
nao supervisionados.

5. Modelagem de Tdpicos: Explorar técnicas de modelagem de tdpicos para identificar
padroes e temas subjacentes em grandes colecoes de documentos, utilizando
abordagens como Latent Dirichlet Allocation (LDA).

6. Modelagem Preditiva com Texto: Aprender a construir modelos preditivos utilizando
técnicas avangadas de processamento de texto, explorando abordagens como
aprendizado profundo (Deep Learning) e algoritmos avangados.

Topico 2: Analise Avancada de Textos

1. Traducao de Textos: Desenvolver competéncias em traducdo automatica de textos,
explorando ferramentas e modelos avangados, como o Transformer, para realizar
tradugOes eficazes. A tradugao de textos é importante para o aumento de dados.

2. Text Embedding: Entender e aplicar técnicas de embedding (texto, sentenca e
documento) para representar palavras e documentos de forma vetorial,
possibilitando uma andlise mais avancada e eficiente de similaridade semantica.

3. Extracao de Entidades: Aprender a identificar e extrair entidades nomeadas, como
nomes de pessoas, organizagoes e locais, para enriquecer a compreensao de
entidades em textos.

4. Pos-Tagging: Entender e aplicar o processo de Part-of-Speech Tagging para marcar
cada palavra em um texto com sua respectiva categoria gramatical, possibilitando
uma analise mais detalhada da estrutura linguistica bem como desenvolver extracao
de caracteristicas baseadas em classes gramaticais.
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5. Sumarizagao de Textos: Explorar técnicas de sumarizagao de textos para condensar
informacgodes relevantes e extrair o nucleo essencial de documentos extensos,
utilizando métodos de extracao e abstracao.

6. Uso de Large Language Models: Explorar o uso de modelos de linguagem
avancados, como Chat GPT (Generative Pre-trained Transformer), para realizar
tarefas de processamento de texto, incluindo geracdo de texto, resumos automaticos
e interagdes avancadas.

Contelido Programatico

O programa do curso foi dividido em 10 modulos, sendo que cada ocorre durante uma
semana. Os temas de cada modulo de acordo com os topicos do curso sao
apresentados na Tabela 1.

Tabela 1 - Cronograma detalhado do contetido dos mddulos.

Topico Mddulo Conteido programado Duragao
1 1 Extracdo de dados textuais com o R. 4 horas
2 Extracdo de dados textuais com o Python. 4 horas

3 Limpeza e organizagao de textos 4 horas

4 Reconhecimento de entidade nomeada 4 horas

5 Embedding 4 horas

2 6 Agrupamento e Modelagem de Tdpicos 4 horas
7 Classificacao de texto 4 horas

8 Traducado de texto 4 horas

4 9 Extracao de palavras-chave e sumarizagao 4 horas
10 Retrieval-Augmented Generation (RAG) 4 horas

Encerramento do curso

Procedimentos didaticos e metodoldgicos
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O conteudo do curso sera estruturado em 10 modulos. A cada mddulo sera desenvolvido
as seguintes atividades pelos cursistas.

¢ Assistir ao contetido em video.

¢+ Acessar o material em texto e demais arquivos (slides, relatdrios, scripts,
datasets) que acompanham a unidade didatica.

s Fazer o estudo individual com os materiais disponibilizados como: leituras
complementares e acesso a videos adicionais.

¢ Realizar as atividades de avaliagdo do modulo no formato de quiz.

Desempenho no curso

O desempenho no curso sera determinado pela nota da atividade avaliativa aplicada aos
cursistas apds o ultimo modulo. Requer-se, no minimo, 70% de aproveitamento das 10
questdes para obtencgao de certificado.

Avaliacao de reacao dos cursistas

Ao final do curso sera realizada uma avaliagdao de reagdo dos cursistas.
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Informacgoes sobre os conteudistas

Luis Gustavo Silva e Silva. Obteve seu doutorado e mestrado em Estatistica na
Universidade Federal de Minas Gerais (UFMG), com uma tese sobre "COWORDS: um Modelo
Probabilistico para Visualizagao de Texto" e "Novas ferramentas para visualizagao de dados
georreferenciados: uma integragao entre R e Google Maps". Trabalhou no setor privado como
cientista de dados para marketing e como Pesquisador Associado na Universidade Federal
de Minas Gerais em estatisticas de salde e sociais. Durante suas atribuicdes, implementou
varios projetos estatisticos, desde o desenvolvimento de modelos preditivos em um
ambiente Hadoop até a deteccao de padrées em dados de saude usando técnicas de
aprendizado de maquina. Atualmente, ele é um cientista de dados na FAOQ, trabalhando com
mineragao de texto para aprimorar as estatisticas oficiais.

Requisitos Técnicos

Computador com acesso a internet. Permissao para instalar programas.
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