
 



O curso tem por objetivo capacitar os alunos com os fundamentos essenciais da 

mineração de textos, permitindo a compreensão e aplicação de técnicas de agrupamento, 

classificação, modelagem de tópicos e análise gramatical. Além disso, integrar conceitos 

contemporâneos de referências relevantes. Na segunda parte, o objetivo é capacitar os 

alunos com técnicas avançadas de análise de textos, incluindo tradução, embedding, 

extração de entidades e análise de sentimentos, para uma compreensão mais profunda do 

conteúdo textual, incluindo até o uso de modelos treinados e de APIs para serviços com 

large language models. 

Ao final do curso o participante será capaz de desenvolver soluções para problemas 

relacionados a dados de texto usando tanto a linguagem R quanto Python de forma que as 

soluções sejam apropriadas e contemporâneas. 
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Objetivos 

 

 
Programa 

 
O curso é composto de 2 tópicos descritos a seguir. As aplicações reais serão feitas com 

as linguagens Python e R com a finalidade de praticar os conhecimentos adquiridos em 

projetos utilizando bibliotecas populares em Python (NLTK, spaCy, scikit-learn) e R (tm, 

tidytext, tidymodels). 

Tópico 1: Fundamentos em Mineração de Textos 



 

1. Extração de dados: Desenvolver maneiras de processar texto de fontes comuns 

como coleção de arquivos de texto local, textos na Web, consulta a bases de dados 

com texto e leitura de conteúdo em documentos PDF. 

2. Análise de Sentimentos: Desenvolver habilidades em análise de sentimentos para 

avaliar a polaridade e emoções expressas em textos, utilizando abordagens 

supervisionadas e baseadas em léxicos. 

3. Agrupamento de Documentos: Compreender e aplicar técnicas de agrupamento 

para organizar grandes conjuntos de documentos de maneira eficiente, explorando 

métodos como k-means e hierárquicos, passando pelas fases cruciais de 

pré-processamento e extração de características. 

4. Classificação de Documentos: Desenvolver habilidades para classificar documentos 

automaticamente em categorias predefinidas, utilizando métodos supervisionados e 

não supervisionados. 

5. Modelagem de Tópicos: Explorar técnicas de modelagem de tópicos para identificar 

padrões e temas subjacentes em grandes coleções de documentos, utilizando 

abordagens como Latent Dirichlet Allocation (LDA). 

6. Modelagem Preditiva com Texto: Aprender a construir modelos preditivos utilizando 

técnicas avançadas de processamento de texto, explorando abordagens como 

aprendizado profundo (Deep Learning) e algoritmos avançados. 

Tópico 2: Análise Avançada de Textos 

 
1. Tradução de Textos: Desenvolver competências em tradução automática de textos, 

explorando ferramentas e modelos avançados, como o Transformer, para realizar 

traduções eficazes. A tradução de textos é importante para o aumento de dados. 

2. Text Embedding: Entender e aplicar técnicas de embedding (texto, sentença e 

documento) para representar palavras e documentos de forma vetorial, 

possibilitando uma análise mais avançada e eficiente de similaridade semântica. 

3. Extração de Entidades: Aprender a identificar e extrair entidades nomeadas, como 

nomes de pessoas, organizações e locais, para enriquecer a compreensão de 

entidades em textos. 

4. Pos-Tagging: Entender e aplicar o processo de Part-of-Speech Tagging para marcar 

cada palavra em um texto com sua respectiva categoria gramatical, possibilitando 

uma análise mais detalhada da estrutura linguística bem como desenvolver extração 

de características baseadas em classes gramaticais. 



O programa do curso foi dividido em 10 módulos, sendo que cada ocorre durante uma 

semana. Os temas de cada módulo de acordo com os tópicos do curso são 

apresentados na Tabela 1. 

 

5. Sumarização de Textos: Explorar técnicas de sumarização de textos para condensar 

informações relevantes e extrair o núcleo essencial de documentos extensos, 

utilizando métodos de extração e abstração. 

6. Uso de Large Language Models: Explorar o uso de modelos de linguagem 

avançados, como Chat GPT (Generative Pre-trained Transformer), para realizar 

tarefas de processamento de texto, incluindo geração de texto, resumos automáticos 

e interações avançadas. 

Conteúdo Programático 
 

Tabela 1 - Cronograma detalhado do conteúdo dos módulos. 

Tópico Módulo Conteúdo programado Duração 

1 1 Extração de dados textuais com o R. 4 horas 

 2 Extração de dados textuais com o Python. 4 horas 

 3 Limpeza e organização de textos 4 horas 

 4 Reconhecimento de entidade nomeada 4 horas 

 5 Embedding 4 horas 

2 6 Agrupamento e Modelagem de Tópicos 4 horas 

 7 Classificação de texto 4 horas 

 8 Tradução de texto 4 horas 

4 9 Extração de palavras-chave e sumarização 4 horas 

 10 Retrieval-Augmented Generation (RAG) 4 horas 

  Encerramento do curso  

 

 
Procedimentos didáticos e metodológicos 



O conteúdo do curso será estruturado em 10 módulos. A cada módulo será desenvolvido 

as seguintes atividades pelos cursistas. 

 
● Assistir ao conteúdo em vídeo. 

● Acessar o material em texto e demais arquivos (slides, relatórios, scripts, 

datasets) que acompanham a unidade didática. 

● Fazer o estudo individual com os materiais disponibilizados como: leituras 

complementares e acesso a vídeos adicionais. 

● Realizar as atividades de avaliação do módulo no formato de quiz. 

 

Desempenho no curso 

 
O desempenho no curso será determinado pela nota da atividade avaliativa aplicada aos 

cursistas após o último módulo. Requer-se, no mínimo, 70% de aproveitamento das 10 

questões para obtenção de certificado. 

 
Avaliação de reação dos cursistas 

Ao final do curso será realizada uma avaliação de reação dos cursistas. 
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Informações sobre os conteudistas 

 
Luis Gustavo Silva e Silva. Obteve seu doutorado e mestrado em Estatística na 

Universidade Federal de Minas Gerais (UFMG), com uma tese sobre "COWORDS: um Modelo 

Probabilístico para Visualização de Texto" e "Novas ferramentas para visualização de dados 

georreferenciados: uma integração entre R e Google Maps". Trabalhou no setor privado como 

cientista de dados para marketing e como Pesquisador Associado na Universidade Federal 

de Minas Gerais em estatísticas de saúde e sociais. Durante suas atribuições, implementou 

vários projetos estatísticos, desde o desenvolvimento de modelos preditivos em um 

ambiente Hadoop até a detecção de padrões em dados de saúde usando técnicas de 

aprendizado de máquina. Atualmente, ele é um cientista de dados na FAO, trabalhando com 

mineração de texto para aprimorar as estatísticas oficiais. 

 
Requisitos Técnicos 

 
Computador com acesso à internet. Permissão para instalar programas. 



 


