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RESUMO

O avanco digital e os novos desafios impostos pelas tecnologias 4.0 séo
inegaveis. Para tanto, necessitamos analisar, de forma profunda e com olhar
critico, as ferramentas que se apresentam como solucdo para os problemas,
sejam de seguranca publica ou demandas judiciais. O uso de sistemas de
Inteligéncia Artificial é crescente nas mais diversas areas, em razao do aumento
da eficiéncia e da precisdo dos servicos por eles proporcionado. No Direito,
ocorre também esse fenbmeno. Ademais, no Judiciério, foram iniciados diversos
estudos nesse sentido numa tentativa de aumentar a efetividade, a eficiéncia e
a produtividade dos servicos prestados a sociedade. Dados do Conselho
Nacional de Justica informam que a taxa de congestionamento do Poder
Judiciario, que mede o percentual de processos que ficam represados sem
solucéo ao final de cada ano, segue em patamares insustentaveis. Com vistas a
mitigar a vazao de processos ingressados anualmente, o Superior Tribunal de
Justica implementou sua solucdo de Inteligéncia Artificial: o projeto Athos. O
presente estudo objetivou realizar um Estudo de Caso sobre esta ferramenta.
Apresentada em 2019, essa solucéo de inteligéncia artificial, possui sua principal
vertente utilizada no Nucleo de Gerenciamento de Precedentes e de Acdes
Coletivas (NUGEPNAC), e consiste no monitoramento e agrupamento de
processos, com vistas a criacdo de novos temas repetitivos daquela Corte.
Fundamentada em vasta pesquisa bibliogréafica, o estudo iniciou com a coleta de
dados na base de temas repetitivos do Tribunal, e em dados de indicadores
estratégicos disponibilizados pela equipe do NUGEPNAC e da Assessoria de
Inteligéncia Artificial (AlA). Posteriormente, efetuou-se a analise dos dados com
o apoio de ferramentas de Business Intelligence (Bl), e a apresentacao dos
respectivos resultados. Objetiva-se que, a partir desses resultados, a pesquisa

possa servir de base para novos estudos.

Palavras-chave: Superior Tribunal de Justica. Inteligéncia Atrtificial. Recursos

Repetitivos. Projeto Athos.



ABSTRACT

It is impossible to deny the digital advancement and the new challenges that 4.0
technologies impose on us. Therefore, we need to analyze, in depth and with a
critical eye, the tools that are presented as a solution to problems, whether in
public security or legal claims. The use of Artificial Intelligence systems is growing
in the most diverse areas, due to the increase in efficiency and precision of the
services they provide. In Law, this phenomenon also occurs. In the Judiciary,
several studies were initiated in this regard in an attempt to increase the
effectiveness, efficiency and productivity of services provided to society. Data
from the National Council of Justice inform that the Judiciary Branch's congestion
rate, which measures the percentage of cases that remain unresolved at the end
of each year, remains at unsustainable levels. In order to mitigate the flow of
cases filed annually, the Superior Court of Justice implemented its Atrtificial
Intelligence solution: the Athos project. The present study aimed to carry out a
case study on this tool. Introduced in 2019, this artificial intelligence solution, has
its main aspect used in the Center for Management of Precedents and Collective
Actions - NUGEPNAC, and consists of monitoring and grouping of processes,
with a view to creating new repetitive themes of that Court. Based on extensive
bibliographical research, the study began with the collection of data based on
repetitive themes of the Court, and on data from strategic indicators made
available by the NUGEPNAC team and the Assessoria de Inteligéncia Artificial
(AIA). Subsequently, data analysis was carried out with the support of Business
Intelligence (BI) tools, and the presentation of the respective results. The aim is

that, based on its results, the research can serve as a basis for further studies.

Keywords: Superior Court of Justice. Artificial intelligence. Repetitive Features.
Athos Project.
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Introducao

As tentativas de compreender e modelar as habilidades
cognitivas humanas datam de séculos, havendo registros historicos de
numerosos tentativas de se entender os principios do raciocinio e da
memorizacao, tanto do ponto de vista filosofico, quanto da fisiologia e da biologia
do cérebro humano. (SILVA, 2020). J& as tentativas de projetar ferramentas
capazes de processar comandos (0os computadores) se desenvolveram a partir
do século XIX, com Charles Babbage, assim como a producdo de algoritmos
voltados a serem implementados por essas maquinas, sendo que o um algoritmo

publicado por Ada Lovelace é considerado o primeiro “software”.

Embora a ideia de que seria viavel produzir maquinas
inteligentes esteja ligada a essas tentativas, a expressao “inteligéncia artificial”
foi cunhada apenas em 1956, por John McCarthy, na primeira conferéncia
organizada por ele e Marvin Minsky sobre o assunto (Dartmouth Summer
Research Project on Atrtificial Intelligence - DSRPAI) 1. Desde entéo, a ideia de
uma inteligéncia artificial e seus impactos moveu uma série de cientistas e
artistas (como lIsaac Asimov), muito antes que fossem construidos os

computadores que seriam capazes de implementar esse tipo de estratégia.

A proépria discusséo sobre o que seria considerado “inteligéncia
artificial” € longa e variada, sendo que se consolidou chamar por esse nome todo
sistema computacional que resolve problemas que os humanos enfrentam por
meio do uso de suas habilidades cognitivas, por meio de tomadas de decisdo
baseadas em andlises probabilisticas (MULHOLLAND, 2020). Esse € um
conceito que nao oferece apenas critérios para se avaliar um algoritmo e suas
propriedades, mas que realiza uma espécie de analogia: toda estratégia capaz
de substituir a cognicdo humana, em certas atividades que os humanos realizam

por meio de sua inteligéncia, pode ser considerada inteligéncia artificial (1A).

Isso ndo significa que os computadores sejam efetivamente

inteligentes, nem conscientes, nem que eles realizem algo proximo da cognicéo

1 MOOR, J. The Dartmouth College Artificial Intelligence Conference: The Next Fifty Years:
AAAI Al Magazine, v. 27, n. 4, 2006.
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humana. O que interessa € o resultado: toda estratégia computacional capaz de
substituir a inteligéncia humana por outras formas de abordagem (normalmente
por algoritmos baseados em analises probabilisticas) pode ser considerada
como uma estratégia de IA.

Todavia, devemos tomar aqui alguns cuidados, pois um conceito
muito abrangente de IA terminaria por abarcar uma série de atividades que ndo
sao ligadas a esse conceito, mas que sao feitas pelos humanos por meio de
processos que envolvem cogni¢cdo, como a busca, a leitura e 0 armazenamento

de dados.

O uso intensivo de computadores permite que a IA opere
mediante o rdpido processamento de uma vasta gama de informacdes. Os
dados, uma vez analisados, levam a possibilidade de tomadas de decisao, tanto
por humanos, quanto pelas proprias “maquinas”. O objetivo do desenvolvimento
de IA é a aceleracdo de processos de aprendizado e a otimizacdo de seus
resultados, visando uma maior eficiéncia e reduzindo o tempo de analise de
dados necessario para a tomada de decisdo (MULHOLLAND, 2020).

Dados referentes a evolucédo temporal da area de 1A mostram
um avanco significativo a partir do final dos anos 1990. Verificam-se aumentos
notaveis na producao cientifica (o crescimento de publicagbes anuais de artigos
em IA supera muito a quantidade geral publicada na area de Ciéncia da
Computacéo (CC) entre 1996 e 2017, oferta de vagas de trabalho, abertura de
novas empresas (entre 2015 e 2018 houve um aumento de startups em IA na
ordem de 113%, bem como em investimentos financeiros (venture capital).
(SILVA, 2020) Este notério desenvolvimento foi impulsionado por alguns
principais fatores, como a propria evolucdo metodoldgica da area — modelos
matematicos que permitem a mimetizacdo de funcdes humanas de
reconhecimento visual, de voz e de textos, bem como da funcdo humana de
correlacionar informacdes para tomadas de decisdes. (SILVA, 2020) A reducéo
dos custos computacionais, agregada a oferta cada vez maior de dados
multimidia (videos, imagens, audio, texto e numeros) também sdo fatores
importantes que contribuiram com o sucesso dos modelos de IA, os quais
demandam muito poder de processamento e grandes quantidades de

informacgao para serem assertivos em tarefas como: classificagéo de textos, de
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reconhecimento de faces, de reconhecimento de voz, de predicdes e de

agrupamentos de informacdes.

7

IA aplicada é uma realidade emergente, considerando-se
especialmente a abordagem de desenvolvimento de tecnologias inteligentes por
meio de aprendizado de maquina (machine learning) e desenvolvimento de
sistemas inteligentes baseados em dados. Essa abordagem tem encontrado
campo fértil em situacdes de tarefas que estdo sendo desenvolvidas por
humanos em um ambiente rico em dados especificos e confidveis. Isso tem
levado a se entender que, uma vez que se tenha um legado histérico de
resolucdo de um tipo de problema de forma manual, esta experiéncia pode ser
modelada e transferida para um sistema computacional que pode escalar

significativamente a resolucao de tal problema. (SILVA, 2020).

Vale destacar, porém, que a trajetoria da IA a longo prazo
dependera do avanco da maturidade de desenvolvimento deste segmento dentro
das organizacdes, pois, a realidade da implantacdo de Inteligéncia Artificial €
muito mais limitada. Pesquisas recentes descobriram que as organizacdes
costumam fazer experiéncias com Inteligéncia Artificial, mas lutam para tornar
estas tecnologias parte de suas operagfes padrdo. As mesmas pesquisas
preveem que levara até 2025 para metade das organizacfes em todo o mundo
alcancar o que o modelo de maturidade de Inteligéncia Artificial descrita como o

“estagio de estabilizagdo” de amadurecimento do uso da IA2.

No Poder Judiciario, existe uma grande expectativa de que a IA
promova transformacdes da atividade judiciaria nos préximos anos, com a
criacdo do que ja se denomina justica digital ou justica preditiva, o que tem
elevado as reflexdes acerca do impacto da revolucdo digital sobre o fazer
juridico. (CUEVA, 2021). Aliada a esta perspectiva, diante do crescimento
exponencial das ciéncias cognitivas e da ciéncia de dados — Data Science —, e
do enorme impacto da IA no trabalho, sobretudo em ganho de tempo, soma-se
a possibilidade de, no futuro proximo, as ferramentas de IA venham a ser usadas

nas tomadas de decisbes judiciais, como ja ocorre em alguns paises,

2 ABES- Associacao Brasileira das Empresas de Software. Disponivel em:
https://abessoftware.com.br/gartner-preve-que-o-mercado-global-de-inteligencia-
artificial-chegara-a-us-625-bilhoes-em-2022/. Acesso em: 05 fev. 2022
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notadamente Estados Unidos e Canada, sobretudo no campo mais sensivel do
Direito, que diz respeito a liberdade da pessoa, o da Justica Criminal (SULOCKY,
2020).

Nos tribunais superiores, existem experimentos que se valem de
ferramentas embrionarias de inteligéncia artificial, que se aproximam, ao menos,
até o momento, do estagio da automacao de rotinas e procedimentos, uma vez
que se propde simplesmente a classificar os recursos ingressados de acordo
com listas predefinidas de categorias processuais (CUEVA, 2021). Diante desse
cenario, podemos vislumbrar um judiciario equipado com ferramentas de IA
capazes de fornecer suporte em suas tomadas de decisdo mais criticas, ou seu

uso sera simplesmente restrito a automacéao de rotinas?

O presente estudo realizou um Estudo de Caso da ferramenta
de Inteligéncia Artificial do Superior Tribunal de Justica. A partir dos dados
disponibilizados pelo Nucleo de Gerenciamento de Precedentes e de Ac¢des
Coletivas (NUGEPNAC) e da Assessoria de Inteligéncia Artificial (AlA) do
Superior Tribunal de Justica (STJ) foi possivel, com auxilio de ferramentas de
Business Intelligence (BIl) tabular os resultados do Sistema Athos nos anos de
2020 e 2021, e assim posiciona-lo perante as expectativas que a IA impde ao

Direito e ao Poder Judiciario Brasileiro.

16



1.Inteligéncia artificial

A devida compreensao do presente trabalho exige o dominio de
uma série de conceitos relativos a inteligéncia artificial, o0 que torna conveniente
iniciarmos por um capitulo introdutério, que exponha essas questdes e defina os
conceitos que serdo utilizados no restante do trabalho, para mapear as iniciativas

do STJ relativas a implementacdo de estratégias de Inteligéncia Artificial
aplicada a pratica judiciaria.

1.1. A quarta revolucéo industrial

Sao identificados como revolucionarios aqueles acontecimentos
efetivamente disruptivos da histéria, ou seja, aqueles que representam uma
ruptura, uma descontinuacdo de uma determinada forma de manifestacdo do
comportamento social. A invenc¢do da maquinaria e, notadamente, do motor a
vapor e de ferramentas sintetizadoras da técnica humana (como o tear de fiacao
mecanizada) sdo identificados como acontecimentos determinantes deste
processo disruptivo, alcunhado de revolucéo industrial. Outros acontecimentos
gue se sucederam também vieram a ser catalogados pelos historiadores como
disruptivos. A partir dai convivermos, hoje, com consenso cientifico no sentido
de se dividir a Revolugéo Industrial em fases. (RODRIGUES, 2021).

A primeira Revolucao Industrial ocorreu quando a mecanizacao
e a poténcia da agua e do vapor multiplicaram a eficiéncia das tecnologias
produtivas, que antes dependiam dos trabalhos humano e animal (STEIBEL;
VICENTE; JESUS, 2021). A Revolucao Industrial iniciada no século XVIII trouxe
magquinas que substituiram o trabalho fisico e ganhos de produtividade, como a
magquina a vapor, forca que dirigiu a inovagao na industria, na agricultura e nos
transportes. Contudo, a maquina era controlada de perto pelo homem, e faltava
a ela uma base de conhecimento ou inteligéncia3. Cabe destacar ainda que a
primeira Revolugéo Industrial ndo se baseou apenas na busca permanente do

homem por novas fronteiras, mas nas necessidades de defesa num contexto de

8 MUSPRATT, Murray A. Artificial intelligence. Journal of Professional Issues in Engineering, v.
112, n. 3, p. 158-169, 1986
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rivalidade entre grandes poténcias durante a Guerra Fria; a complexidade
crescente do ambiente de formulacéo da decisao; e os custos crescentes de méao

de obra.

J& a segunda Revolucgéo foi marcada pela produ¢cdo em massa
e pelo estilo de producdo marcado pela linha de montagem, facilitada pela
difusdo da eletricidade, que permitiu tornar mais eficiente a producdo das
fabricas (STEIBEL; VICENTE; JESUS, 2021). Para Teixeira e Cheliga (2020, p.
41), esta revolugdo é vista como apenas uma etapa da revolugdo industrial, pois,
de um ponto de vista social e tecnologico, ndo houve uma clara ruptura entre as

duas, sendo uma o aperfeicoamento da outra. Os autores concluem:

O fim da segunda revolug&o industrial marca o inicio de uma nova era
no cenario da inddstria mundial, a era atbmica. Essa era se inicia com
o estudo dos &tomos e tem seu apice com as bombas nucleares que
foram langadas em Hiroshima e Nagasaki. Logicamente que o0s
estudos em relacao a fisica atbmica n&o se restringem aos fins bélicos;
também s&o importantes para o uso energético. (TEIXEIRA,
CHELIGA, 2020, p. 41).

Historicamente, a terceira revolucao foi marcada no periodo de
1945, com o fim da segunda guerra mundial, até a virada do século XXI. Teixeira
e Cheliga (2020, p. 44) tratam como pontos essenciais da terceira revolugéo o
uso de computadores e a digitalizacdo de informacdes, o avanco da eletrbnica,
a automatizacdo de fabricas, a corrida espacial e o avanco dos trabalhos em
relacdo a energia nuclear. Tecnologicamente, Steibel; Vicente e Jesus (2021)
caracterizam a terceira revolucdo pelo advento dos computadores e da
automacdo. Os autores marcam este momento como o ponto onde o poder de
processamento dos computadores e a ampliacdo do acesso a memoria foram
idealmente planejados para conduzir tarefas automéaticas e repetitivas, como a
entrega de informacédo. JA em meados da década de 1980, uma quinta geragéo
de computadores, desenvolvida com hardwares baseados em valvulas e tubos
a vacuo, transistores, circuitos integrados/semicondutores e circuitos integrados

bem extenso apareceu.

As primeiras exploracdes sobre o potencial da Inteligéncia
Artificial datam da década de 1930, e os primeiros mapeamentos teéricos ja
vinham sendo realizados aproximadamente desde a década de 1950.

Entretanto, até meados da década de 1980, havia caréncia de dados,
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capacidade de processamento limitada dos recursos disponiveis e
desenvolvimento precario de softwares para que a Inteligéncia Artificial pudesse
atingir todas as suas possibilidades e potencialidades. As faces do que se
considerava Inteligéncia Artificial eram, naquele momento, a presséo da procura
e o0 impulso tecnologico (STEIBEL; VICENTE; JESUS, 2021).

Ja a quarta Revolucéo Industrial envolve sistemas cibe fisicos,
nos quais 0s humanos interagem com maguinas, e se coloca a “internet das
coisas”, na qual as maquinas interagem entre si. A principal diferenca entre essa
atual fase e os avancos tecnoldgicos anteriores € a grande interacao entre os
mundos fisico, digital e bioldégico. Um dos aspectos fundamentais da quarta
Revolucdo Industrial € a ampliacdo das possibilidades e dos potenciais de
aplicacdo da Inteligéncia Artificial (STEIBEL; VICENTE; JESUS, 2021). O ponto
essencial da quarta revolucdo é o uso ndo mais centralizado do avanco das
tecnologias, mas sim no avanco da comunicacao e conectividade (TEIXEIRA,
CHELIGA, 2021).

Trés tendéncias sdo referéncia digitais dentro dessa revolucéo
industrial, na categoria fisica podemos citar ndo somente os carros, mas também
barcos, drones, helicopteros, tratores e outros veiculos. Na categoria digital
entram a inteligéncia artificial, a internet das coisas (OiT), blockchain e
plataformas de economia sob demanda, como Airbnb e Uber.

Klaus Schwab, autor da obra “A quarta revolug¢édo industrial”
(2018) enfatiza que da construcdo civil, até a advocacia, considerado um
trabalho de cunho intelectual, a quarta revolucao industrial impactara a todos. O
autor adverte que ndo somente a industria serd impactada, mas também os
governos. Nesse contexto, a Inteligéncia Artificial esta em processo exponencial
de crescimento, gracas as estruturas globais organizadas em rede. As variadas
conexdes desta (ou destas) rede(s) estdo fazendo emergir novas realidades, ou,
talvez, um novo mundo. Alguns destes “n6s” estao fortalecidos pela denominada
“‘convergéncia tecnolégica” de quatro setores, que s&o: nanotecnologia;
biotecnologia; ciéncias cognitivas e tecnologia da informacao, buscando atender
as novas demandas e anseios do ser humano. (ENGELMANN; WERNER, 2020).
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Engelmann e Werner (2020), consideram que este conjunto de
tecnologias integram a quarta revolucao industrial, fundamentada na expressao

trazida por Klaus Schwab, que diz:

A Quarta Revolucao Industrial é algo fabricado por nGs mesmos e esta
sob nosso controle, e como as novas formas de colaboragédo e
governanga, acompanhadas por uma narrativa positiva e
compartilhada, podem dar forma a nova Revolugéo Industrial para o
beneficio de todos. Se aceitarmos a responsabilidade coletiva para a
criacdo de um futuro em que a inovacao e a tecnologia servem as
pessoas, elevaremos a humanidade a novos niveis de consciéncia
moral. (ENGELMANN; WERNER, 2020).

Segundo Schwab, a Quarta Revolucéo Industrial apresenta trés

caracteristicas:

Velocidade: ao contrario das revolugdes industriais anteriores, esta
evolui em um ritmo exponencial e n&o linear”, a evolugéo das diversas
frentes da revolugdo esta indo muito além da linearidade, mas estéo
progredindo de modo exponencial. (ENGELMANN; WERNER, 2020).

Amplitude e profundidade: ela tem a revolugdo digital como base e
combina varias tecnologias, levando a mudangas de paradigma sem
precedentes da economia, dos negécios, da sociedade e dos
individuos. Aqui se verifica a passagem do analégico para o digital,
mudanca que devera ser percebida e incorporada ao Direito e por
todos aqueles que trabalham com o ambito juridico. Existe uma
convergéncia transdisciplinar entre diversas areas, produzindo o
desenvolvimento exponencial, pois a revolugéo ndo € gerada por uma
area do conhecimento, mas pela conjugacdo de diversos setores.
(ENGELMANN; WERNER, 2020).

Impacto sistémico: ela envolve a transformagao de sistemas inteiros
entre paises e dentro deles, em empresas, industrias e em toda
sociedade. O sistema social e econbmico como um todo,
potencializados pelos efeitos da globalizagdo, estdo operando em
conjunto e sendo movido pelas grandes possibilidades geradas pela
revolucdo. (ENGELMANN; WERNER, 2020).

A nova transformacdo que ocorre da emergéncia de novas
tecnologias no contexto da quarta revolucao industrial aponta que os proprios
computadores ja sejam capazes de tomar decisdes apropriadas e confiaveis. A
automacdo das decisdes relacionadas a vendas, por exemplo, mostra-se
disruptiva em relacéo a era nao digital, uma vez que permite que empresas usem
o aprendizado das maquinas e a Inteligéncia Atrtificial para aproveitar grandes
bases de dados, cruzando-as com dados disponiveis na Internet para criar listas

prospectivas. Nesse contexto, sites prometem oferecer insight estratégico e
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orientacao tatica na busca de pessoas para o tipo de negaocio definido, com uma

mensagem adequada®.

Com a grande -conectividade, h4d em nossa era uma
superexposicao de informacéo, pois nunca a sociedade teve que lidar com tantos
dados, de inumeras fontes. Os autores também fazem um alerta em frente a esta

realidade:

“Diante de tanta informacdo, a tecnologia que se sobressai é a
inteligéncia artificial, sendo esta responsavel por filtrar e tomar as
melhores decisdes diante do excesso de informacdo. Com a IA, novas
tecnologias se reinventam para o avanco da civilizagdo. Surge uma
robética totalmente conectada a internet, onde é controlada por uma
inteligéncia artificial”. (TEIXEIRA; CHELIGA, 2021, p. 51)

Outra influéncia da IA na Quarta Revolucdo Industrial é a relacéo
direta com a automacédo dos processos produtivos ao revesti-los de uma nova
qualidade: a capacidade de aprendizado dos programas para melhorar o seu
proprio desempenho. O processo de automacdo no setor produtivo ja é bem
conhecido e se mostra bastante difundido, seja na producéao industrial de massa,
seja na oferta de servicos. Assim, varias fabricas ja produzem produtos — carros,
por exemplo — com o uso intensivo de méo de obra robotica. O mesmo ocorre
na prestacdo de servicos bancarios e diversos outros. A diferenca central da
automacao da Quarta Revolucdo Industrial se relaciona com a tentativa de
produzir programas de computador que possam aprender. Um exemplo citado &
o programa AlphaGo6, que houve por vencer um competidor daquele milenar
jogo de tabuleiro chinés. O treinamento do programa teria ocorrido por meio de
partidas simuladas contra ele mesmo. Assim, por meio de repeticao, foi possivel

gue o modelo algoritmico pudesse evoluir.

Os programas de computacdo relacionadas com a Quarta
Revolugdo Industrial seriam centralmente construidos para essa finalidade:
aprender e melhorar os modelos aplicados as atividades restritas para as quais
tenham sido criados. O ponto central € que esses programas seriam

especializados e restritos. O software AlphaGo é muito eficiente para modelar e

4 SYAM, Niladri; SHARMA, Arun. Waiting for a sales renaissance in the fourth industrial
revolution: Machine learning and artificial intelligence in sales research and practice. Industrial
Marketing Management, n. 69, p. 135-146, 2018.
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jogar Go, mas ndo tem a mesma capacidade para modelar e jogar xadrez. Esse
conceito é crucial para entender a automacdo da Quarta Revolucdo Industrial.
Se as maquinas do passado e do presente seriam especializadas, as “maquinas”
do futuro serdo superespecializadas (VERONESE; SILVEIRA; LEMOS, 2020).

Fernanda de Carvalho Lage, na sua obra “Manual de Inteligéncia
Artificial no Direito Brasileiro (2021)” acredita que ndo ha duvidas de que o
periodo atual mostra um boom da IA. Porém, a autora indaga que algumas
questdes ainda pairam:

As promessas do que a IA é capaz ndo estdo superestimadas? O
desapontamento, por exemplo, com limitagbes de veiculos sem
motorista, processamento de linguagem natural (PLN) e analises
preditivas baseadas em IA, ndo podem levar a uma queda do
investimento, interesse e financiamento dessa tecnologia? (LAGE,
2021, p. 36)

Lage (2021, p. 36) destaca que a medida que a comunidade
resolve e descobre mais problemas desafiadores se abrem. Dessa forma, a IA
transforma-se em uma jornada de pesquisa cientifica de longo prazo. A IA sera
uma das tecnologias de ativacdo mais poderosa ja criadas - uma Unica invencao
gue pode desbloquear solucdes para milhares de problemas. A proxima década
vera novos esforcos para generalizar as capacidades dos sistemas de IA para
ajudar a alcancar esse potencial- criando métodos que ja foram bem-sucedidos
e pesquisando como criar IA de uso geral que pode realizar uma ampla gama de

tarefas.

Porém, o relatério de pesquisa do Grupo Gartner mostra que 0s
gestores veem uma enorme oportunidade nos beneficios da IA, mas ainda lutam
para colocar essas vantagens na pratica. O Grupo Gartner foi criado por Gideon
Gartner, no final da década de 70° por ser uma das principais empresas
mundiais especializadas pesquisa e consultoria em tecnologia da informacéao,
possui a missdo de gerar informacdes, métricas e analises a respeito de

tecnologia para que seus clientes tomem decisdes estratégicas. Possui 9.100

5 Disponivel em https://rockcontent.com/br/blog/quadrante-magico-gartner/. Acesso em: 23 dez.
2021

22



clientes, 6.600 associados, incluindo mais de 1.500 analistas de pesquisa,

consultores, em 85 paises®.

O relatério Gartner indica que a IA remodelara a forma como o
trabalho é feito, pois a tecnologia substituird algumas tarefas normalmente
executadas pelo homem e mudara a forma como as decisdes do dia a dia séo
tomadas. Atualmente, os casos de uso se enquadram principalmente em trés
categorias: automatizagcdo e otimizacdo, geracado de insights e criagcdo de

engajamento humano (por exemplo, chatbots e assistentes virtuais’).

No entanto, o relatério indica que falsas perspectivas sobre a IA
trazem dificuldades para algumas organizacfes definirem as expectativas
corretas em relacdo aos resultados do negécio. Essas falsas expectativas dao
origem a projetos sem chance de sucesso. Quando isso acontece, conclui 0
relatorio, os gestores, com expectativas irrealistas costumam culpar a tecnologia
e a ciéncia por sua incapacidade de criar as transformacdes que esperavam. O

relatério cita algumas falsas expectativas:

e |A e aprendizado de maquina (ML) sdo iguais e

intercambiaveis;
e As maquinas inteligentes aprendem por conta propria;
e |A pode ser 100% objetiva;
e |A apenas substituira empregos de atividades repetitivas;

A fim de mitigar futuras frustacdes, o relatorio sugere a criacédo
de estratégias corporativa para |IA, com vistas a identificar casos de uso e
métricas de sucesso desde o inicio. As formas comuns de medir os beneficios
incluem: reducao de risco, velocidade do processo, maior satisfacdo do usuario
e reducéo das necessidades ou custos de méo de obra. Por fim, concluem que
muitos casos de negdcios dependem de uma combinacdo de beneficios

tangiveis e intangiveis.

O relatério Gartner 2021 também apontou a importancia do

tratamento dos dados no uso de IA. O relatério aponta que para obter o0 maximo

6 Disponivel em: <https://blog.smartconsulting.com.br/quadrante-magico-gartner/>. Acesso em
27 dez. 21
7 Disponivel em: https://lwww.gartner.com/en/topics/artificial-intelligence. Acesso em 23 dez. 21
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impacto da Inteligéncia Atrtificial e do Aprendizado da Maquina, as organizacdes
estdo sendo obrigadas a implementarem solucdes de IA mais “inteligentes”, com
menor consumo de dados. A Gartner sugere que ao apoiar-se nesta tendéncia,
as organizacdes aproveitardo os algoritmos de aprendizagem e 0s sistemas
interpretaveis para reduzir o tempo de obtencdo de valor e aumentar sua
relevancia comercial. Acredita-se que abordagens de dados pequenos e amplos
fornecem andlises robustas enquanto reduzem a dependéncia das organiza¢cfes
de grandes conjuntos de dados. Usando dados amplos, as empresas obtém uma
consciéncia situacional mais rica e completa ou uma visdo de 360 graus,

permitindo tomadas de decisdo mais assertivas®.

A principal preocupacdo das instituicbes como a Gartner é a
chamada hype da inteligéncia Atrtificial. Hype é algo exagerado e com uma
conotacdo negativa. Esta em hype qualquer assunto que esteja dando o que
falar, que esteja na moda, mas que ao mesmo tempo nao tenha fundamento
comprovado. No contexto da tecnologia, algo que esteja em hype traz consigo
um grande receio de que o estado atual da tecnologia ndo seja suficiente para

solucionar os problemas que se propde a enfrentar

Assim, o hype é consequéncia da nossa propria falta de dominio
técnico, da nossa consequente superficialidade nesse campo. Séo ingredientes
adicionais o interesse de pessoas de alimentarem o hype, por exemplo, um
conferencista que reafirme seu suposto saber ou empresas que vendam o hype,

pois elas funcionam na légica de uma comunicacédo imediata e facilitada.

Os elementos finais sédo as palavras inteligéncia e artificial, que
transmitem um sentido bastante equivoco daquilo que realmente sdo quando
utilizadas em conjunto. Seria melhor que essa tecnologia ndo tivesse seu
conteudo induzido por vocabulos que achamos que compreendemos, pois fazem

parte da nossa linguagem em outros contextos®.

8 Disponivel em: <https://inforchannel.com.br/2021/03/29/gartner-identifica-as-10-principais-
tendencias-em-data-analytics-para-2021/>. Acesso em: 07 fev. 2022.

9 Disponivel em: https://henarcos.com.br/depois-hype-inteligencia-artificial/. Acesso em 21 jan.
2022.
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1.2. Algoritmos

Algoritmo é um conjunto de etapas que, uma vez executadas,
possibilitam a realizacdo de uma tarefa. Algoritmos compostos por comandos em
linguagens de programacao sao executados em computadores em todos os
lugares — em laptop, em servidores, smartphone, em sistemas embutidos (como
em carros, forno de micro-ondas ou em sistemas de ar-condicionado). Portanto,

um algoritmo de computador é:

Um conjunto de etapas para executar tarefa descrita com precisdo
suficiente para que um computador possa executi-lo. Dada uma
entrada para um problema, o algoritmo deve sempre produzir solucdo
correta para este e usar recursos computacionais eficientemente ao
fazé-lo. (CORMEN, 2017).

Em outras palavras, na computacédo, os algoritmos s&o as
sequéncias de operacdes realizadas por uma maquina. Na esséncia, 0s
algoritmos sdo apenas uma forma de representar matematicamente um
processo estruturado para a realizacdo de uma tarefa. E semelhante as regras
e aos fluxos de trabalho, um passo a passo que ocorre nos processos de tomada

de decisdo em uma empresa, por exemplo°,

Lage (2021, p. 37) também define algoritmo como processo ou
conjunto de regras a serem seguidas em calculos ou outras operacdes de
solucdo de problemas, especialmente por computados. O objetivo de um
algoritmo é resolver um problema especifico, geralmente, definido por alguém

como uma sequéncia de instrucdes.

Os algoritmos funcionam logicamente enquanto seguem as
etapas para obter uma saida para uma determinada entrada. Um algoritmo é
qualquer procedimento computacional bem caracterizado que toma algum valor,
ou conjunto de valores, como entrada e produz algum valor, ou conjunto de
valores, como resultado. Ele € uma sequéncia de etapas computacionais que

transformam os dados de entrada em dados de saidall.

Na pratica, os algoritmos proporcionam grande impacto na rotina

das pessoas. Algoritmos determinam os feeds de noticias, as buscas na internet,

10 ELIAS, Paulo Sa. Algoritmos, Inteligéncia Artificial e o Direito. Disponivel em:
https://conjur.com.br/dl/algoritmos-inteligencia-artificial.pdf. Acesso em: 17 de nov. 2020.
11 Fonte: (CORMEN, Thomas H. et al. Introduction to algorithms. Cambridge: MIT Press, 2009.
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as sugestdes e influéncias de marketing digital, dentre outras coisas. Como boa
parte da rotina atual das pessoas esta baseada no uso de equipamentos
eletrdnicos, igual e proporcionalmente estd o contato com algoritmos
(HARTMANN, 2019).

Para que um algoritmo possa representar um processo, ele deve
ser (LAGE, 2021):

I.  finito: o algoritmo deve eventualmente resolver problemas;

II.  bem definido: a série de etapas deve ser precisa e
compreensiveis. Especialmente porque os computadores
estdo envolvidos em uso do algoritmo, o computador deve
ser capaz de entender as etapas para crie um algoritmo

utilizavel.

lll. efetivo: um algoritmo deve resolver todos os casos do
problema para os quais alguém o definiu. Um algoritmo deve

sempre resolver o problema que foi criado para resolver.

Na construcdo, ele deve possuir as seguintes caracteristicas

descritas no quadro abaixo:

Tabela 1- Caracteristicas do Algoritmo.

Caracteristicas do Descricao
algoritmo
Entrada Um algoritmo deve ter O entradas bem definidas.
Saida Deve ter 1 ou saidas bem definidas e deve

corresponder a saida desejada.

Viabilidade Deve ser finalizado apés o numero finito de

etapas.

Um algoritmo deve ter instrugdes passo a passo,

Independéncia independentes de  qualquer codigo de

programacao.
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Clareza

Deve ser inequivoco e claro. Cada uma de suas
etapas e entradas/saidas devem ser claras e

possuir apenas um significado.

Fonte: LAGE (2021)

Os algoritmos podem ser classificados em trés tipos,
conforme suas estruturas (CORMEN et al., 2009):
sequéncia: tipo de algoritmo caracterizado por uma série de

etapas, e cada etapa sera executada uma apos a outra.

conexao: representado por problemas “se’. Se uma
condicdo for verdadeira, a saida sera A, se a condicao for
falsa, a saida serd B. Esse tipo de algoritmo também é

chamado de “tipo de selegao”.

repeticdo: o processo pode ser executado repetidamente
sob uma determinada condicdo. E representado pelos
problemas “sim” e “ndo”. E necessario, contudo, que o
processo termine apos um certo numero de loops, ou seja,

repeticoes.

A inteligéncia artificial depende de algoritmos para suportar o

seu funcionamento

complexo, pois ndo se trata apenas de ciéncias da

computacdo, mas também de matematica, I6gica ou fisica. Portanto, diferentes

técnicas s@o usadas para atingir a solugdo desejada. Lage (2021, p. 41)

fundamentada nos

estudos de Tim Roughgarden!? (2017) classificou os

algoritmos de acordo com sua funcao:

Tabela 2- Classificagdo dos Algoritmos

Classificacao dos
Algoritmos

Funcéao

12 ROUGHGARDEN, Ti

m. Algorithms llluminated: Part 1. Sdo Francisco: Soundli Keyyourself

Publishing, 2017. Disponivel em: http:http://algorithmsilluminated.org/>. Acesso em 20 dez. 2021.
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Regressao e
Classificacao

Linear

Simples e muito uteis quando a quantidade de atributos

€ muito grande.

Regresséo

Logistica

Recurso que permite estimar a probabilidade associada
a ocorréncia de determinado evento em face de um

conjunto de variaveis explanatorias.

Arvore de decisdo

Geralmente similar ao processo de deciséo das pessoas
e é facil de interpretar. Entretanto, € mais utilizado em

combinacéo.

E um algoritmo de agrupamento de dados n&o

hierarquico que utiliza uma técnica iterativa para

K-médias
particionar um conjunto de dados.
Provavelmente, o método multivariado mais usado e
PCA antigo de reducédo de dados inventado por Pearson

(1901) e Hotelling (1933).

Redes Neurais

Representa a nova leva de algoritmos de aprendizado de
méaquina e podem ser aplicados em muitas tarefas.
Todavia, apresentam uma dificuldade por necessitarem
de maquinas com grande capacidade de processamento

computacional.

Fonte: LAGE (2021)

O professor Fabiano Hartmann, na sua obra “Inteligéncia

Artificial e Direito” (2019), aponta uma importante distingdo entre algoritmos e

programa computacional. O programa nao precisa satisfazer o finiteness's.

Ainda, um algoritmo pode ser descrito com varias formas, desde a linguagem

natural até por representacdes graficas em um fluxograma, objetivando sempre

13 No rastreio de instrucées de um algoritmo, para todos o0s casos, 0 algoritmo terminara ap6s
um numero finito de etapas. Disponivel em:
https://www.cmpe.boun.edu.tr/~akin/cmpe223/chapl.htm. Acesso em 30 de julho de 2021.
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o0 caminho mais objetivo e simples, para preservar suas caracteristicas

essenciais.

Hartmann (2019, p. 73) traz também a reflexdo sobre a
transparéncia algoritmica, onde ele ensina que na area da Ciéncia da
Computacédo que busca a descoberta automatizada de correlacdes e padroes
para estabelecer tomadas de decisédo, pode-se chegar a possibilidade de se
exercer uma espécie de poder (em campos proibidos ou, a0 menos nao
desejaveis) de forma dificilmente identificavel. A transparéncia, por sua vez, é
um conceito poderoso. Contudo, a pura exposicao algoritmica, a pura e simples
e simples disponibilidade de codigos-fonte ou auditorias irrefletidas podem gerar

uma ilusdo de clareza.

Dessa forma, é importante a reflexdo sobre como regular a
aplicacao algoritmica em softwares, tanto publicos como privados, estimular
mecanismos de deteccdo de erros e aplicagcbes inadequadas, numa

especializagdo de sistemas de governanca (HARTMANN, 2019).

Cathy O’ Neil (2016, p. 30, tradugcdo nossa), respeitada
matematica norte-americana, em sua obra Weapons of Math Destruction (Arma
de Destruicdo Matematica), alerta para 0s perigos e consequéncias da
obscuridade dos cédigos algoritmicos de IA, e as possiveis consequéncia desse
procedimento.

Muitas empresas se esforcam para esconder os resultados de seus
modelos ou mesmo sua existéncia. Uma justificativa comum € que o
algoritmo constitui um “molho secreto” crucial para seus negécios. E
propriedade intelectual e deve ser defendida, se necessario, com
legibes de advogados e lobistas. No caso de gigantes da web como o
Google, Amazon e Facebook, somente esses algoritmos precisamente
adaptados valem centenas de bilhdes de délares. WMDs (Armas de
destruicdo matematica) sao, por concepcdo, caixas pretas
inescrutaveis. Isso torna ainda mais dificil responder definitivamente a
segunda pergunta: o modelo funciona contra o assunto interesse? Em
suma, € injusto? Danifica ou destréi vidas? (CATHY O’ NEIL, 2016, p.
30, traducdo nossa).
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1.3. Modelos de inteligéncia artificial

1.3.1.Machine learning

O Machine Learning é a area da IA responsavel por grande parte
das conquistas do campo nos ultimos anos. O desenvolvimento da estrutura de
hardware- dos processadores mais especificamente- e a disponibilidade de
grande volume de dados possibilitaram que se colocassem em pratica ideias que

remontam ao inicio da computacdo (HARTMANN, 2019).

Lage (2021, p. 71) define machine learning como um
subconjunto da IA e um superconjunto do aprendizado profundo de méaquina
(deep learning). “Em geral, o objetivo do aprendizado de maquina € entender a
estrutura dos dados e integra-los a modelos que possam ser entendidos e usado

por todos.”

O machine learning também pode ser definido como o processo

de desenvolver um problema pratico por (LAGE, 2021):
1. Reunir um conjunto de dados;

2. Construir algoritcamente um modelo estatistico com base nesse

conjunto de dados;

Por meio do treinamento do modelo, o problema é resolvido.
Habitualmente, um modelo de aprendizado de maquina (AM) deve ser submetido
a uma fase de treinamento com um conjunto de dados suficientes para que ele
“‘aprenda” para depois poder ser utilizado. Outro desafio para a IA,
especificamente para a aplicacdo de modelos de AM, sédo os cenarios em que
ha uma auséncia total ou insuficiente de dados para serem utilizados na fase de
treinamento dos modelos. Por exemplo, quando se quer implantar um sistema
de AM em um sistema de informacdo recém implantado. Essas situacdes
provocaram um desafio na area de IA, qual seja, oferecer modelos de AM que
sejam capazes de aprender paulatinamente com a apresentacdo de novos

dados — assim como os seres humanos o fazem (SILVA, 2021).
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Na contemporaneidade, um elemento definidor dos sistemas de
Inteligéncia Artificial € a multiplicidade de formas, a partir das quais se da a
habilidade de aprendizado pelas maquinas com base em informacg8es passadas.
Podem-se identificar trés tipos de processos de aprendizado primordiais: 0
supervisionado, 0 ndo supervisionado e o aprendizado reforcado. O primeiro
mapeia um conjunto de inputs para um dado conjunto de resultados, incluindo
métodos como regressao linear, arvores de classificacdo e redes neurais. No
segundo, os inputs sdo rotulados, mas os resultados néo, o que significa que o
algoritmo precisa inferir a estrutura subjacente dos proprios dados, como na
analise de clusters, que visa a agrupar elementos em categorias similares, mas
nas quais nem a estrutura dos clusters nem seu nuimero sdo conhecidos
antecipadamente. Os usuarios precisam colocar uma confiangca maior no
sistema de Inteligéncia Atrtificial. Isso ocorre, por exemplo, no reconhecimento
do comando de voz dado pelo usuério. No aprendizado reforcado, o sistema
recebe um resultado variavel para ser maximizado e uma série de decisdes que

podem ser tomadas para impacta-lo'4.

1.3.1.1. Aprendizado supervisionado

Nesse tipo de aprendizado, a maqguina € ensinada pelo exemplo.
E fornecido ao algoritmo de aprendizado de maquina um conjunto de dados
conhecido que inclui as entradas e saidas desejadas, e o algoritmo deve
encontrar um método para determinar como chegar a essas entradas e saidas.
O algoritmo identifica padrées nos dados, aprende com a observacdo e faz
previsbes, e é corrigido pelo operador, e esse processo continua até que o
algoritmo atinja um alto nivel de preciséo e desempenho (LAGE, 2021).

Esse tipo de aprendizado costuma ser usado na realizacao de
tarefas de classificacdo (predicdo de uma classe) e de regressao (previsao de
um valor numeérico continuo). H4 a necessidade de um conjunto de dados

rotulados- mas cujo rétulo ndo sera submetido para a maquina- que sera o

14 KAPLAN, Andreas; HAENLEIN, Michael. Siri, Siri, in my hand: Who's the fairest in the land?
On the interpretations, illustrations, and implications of artificial intelligence. Business Horizons,
v. 62, n. 1, p. 15-25, 2019.
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dataset de teste e, finalmente, uma etapa de validacdo do desempenho da

magquina em comparacao aos rotulos esperados (PEIXOTO; SILVA, 2019).

Assim, a maquina é treinada usando dados bem “rotulados”,
marcados. E um modelo mais simples que os outros tipos. A principal vantagem
do aprendizado supervisionado é que ele permite a selecéo e coleta dos dados,
bem como a producdo de uma saida de dados da experiéncia anterior. A ideia
principal deste modelo €é: os dados de entrada fornecem exemplo de situagfes
e, para cada exemplo, € informado a maquina um resultado. Em seguida a
magquina usara os dados de treinamento (training data) para construir o modelo
gue pode prever o resultado dos novos dados com base nos exemplos anteriores
(LAGE, 2021).

A tarefa de classificacdo € a forma de machine learning usada
de forma mais ampla para resolver problemas interessantes e dificeis da vida
real. Entre algumas aplicacdes, destaca-se: classificacdo de documentos,
aplicacdo de filtros de spam em e-mails, classificacdo de imagens,
reconhecimento de palavras escritas a mao, deteccdo e reconhecimento de
rostos em fotos. A precisdo da classificacdo ou da regressdo depende da
efetividade do algoritmo escolhido, de como ele é aplicado, da qualidade e

guantidade dos dados para treinamento.

1.3.1.2. Aprendizagem Nao Supervisionada

O machine learning ndo supervisionado consegue dispensar a
calibragem inicial dos seres humanos. Isso € alcancado por meio do
desenvolvimento de novas tecnologias, como as redes neurais ou o0 deep
learning, que sdo capazes de criar padrdes de correlacdes proprios, alheios ao
raciocinio humano. Isso é alcancado por meio da criacdo de uma rede de
multiplas unidades nao lineares de processamento de dados que se
retroalimentam de modo a imitar um cérebro humano. Esses sistemas de IA s&o
capazes de analisar um ambiente dinamico e dele extrair correlagdes e padroes.

(GUTIERREZ, 2020).
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O aprendizado ndo supervisionado costuma ser chamado de
descoberta do conhecimento (knowledge Discovery). E um problema menos
definido, pois ndo se sabe que tipo de padrdes se esta procurando e ndo ha uma
métrica clara de erro para controle- ao contrario do aprendizado supervisionado,
em que se sabe o tipo de padrdo almejado e a métrica adotada (PEIXOTO;
SILVA, 2019).

Assim, o algoritmo estuda os dados para identificar padrées, nao
ha programador humano para fornecer instru¢des. Ao invés disso, a maquina

determina correlacdes e relacionamentos analisando os dados disponiveis.

Esse modelo é aguele em que s6 sdo conhecidos os dados de
entrada, mas ainda ndo se sabe quais sdo as variaveis de saida
correspondentes. Diferentemente do aprendizado supervisionado, ndo ha um
treinamento de dados feito por humanos: os algoritmos sé&o deixados por conta
propria para descobrirem e apresentarem a estrutura mais interessante nos
dados (LAGES, 2021).

Lage (2021, p. 60) conclui que nesse tipo de aprendizado, é feita
uma tentativa de determinar a estrutura dos dados, ou seja, tenta-se agrupar
grandes quantidades de dados com base na caracteristica que compartilham. A
aprendizagem nao supervisionada recebe esse nome porque nada é conhecido.
E uma maneira de encontrar hierarquia e ordem em um conjunto de dados n&o
estruturado. Esse modelo também possui a caracteristica de realizar suas
operacbes em tempo real, para que todos dados de entrada sejam analisados e
rotulados na presenca dos usuarios, além de que os dados séo rotulados de um
computador sdo mais faceis de serem obtidos do que os rotulados, que

necessitam de intervengdo manual.

1.3.1.3. Aprendizado por esforco

O aprendizado por esforco € provavelmente o sistema de
aprendizado mais complexo, uma vez que exige que a maquina seja equipada
com sistemas e ferramentas capazes de melhorar o préprio aprendizado e

integrar as caracteristicas do ambiente no seu retorno (LAGE, 2021).
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Alguns algoritmos de machine learning nao tém sua experiéncia
restrita a um dataset. E o caso da aprendizagem por esforco, que interagem com
um ambiente no qual h4 um elo entre sistemas e suas experiéncias. Este tipo de
aprendizagem explora uma abordagem computacional para o aprendizado pela
interacdo. Ao invés de teorizar sobre como as pessoas aprendem, adota-se a
perspectiva de um pesquisador de IA. Explorando-se situacdes idealizadas de
aprendizagem para se avaliar a efetividade de uma série de métodos, explorando
concepgdes que resolvam problemas com interesse cientifico ou econdmico,
avaliando essas concepcdes por analises matematicas e experimentos
computacionais (PEIXOTO; SILVA, 2019).

O professor Hartmann (2019, p. 95), fundamentado nos estudos
de Sutton e Barto (2017), ensina que o aprendizado por reforco se difere do
supervisionado, pois o ultimo ocorre a partir de uma amostra de dados com
exemplos rotulados por um supervisor externo com conhecimento na area. Cada
exemplo descreve uma situacao junto da especificacao (o rotulo) da agéo correta
que o sistema deve tomar naquela situacdo. O objetivo desse tipo de
aprendizado € que o sistema extrapole suas reacfes para que consiga agir
corretamente em situagcdes que nao estavam sujeitas ao conjunto de
treinamento. Essa forma de treinamento € de fato muito importante, mas que
sozinha ndo é adequada para aprendizagem a partir da interacdo. Hartmann
(2019) completa que ndo é pratico obter exemplos de comportamentos
desejados que sejam ao menos corretos e representativos das situacdes que o
agente tem de agir em problemas interativo. O territério desconhecido € onde se
espera que o aprendizado seja mais proveitoso, pois o agente € obrigado a

aprender por sua propria experiéncia.

O aprendizado por esfor¢co também se difere do aprendizado nao
supervisionado, que tipicamente se resume em encontrar estruturas escondidas
em conjunto de dados néo rotulados. Hartmann (2019, p. 96) afirma que os
termos supervisionado e nao supervisionado podem parecer exaustivos para a
classificacdo dos paradigmas de machine learning, mas nao séo. Ainda que a
ideia de se pensar que a aprendizagem por esforco seja um tipo de
aprendizagem nao supervisionado por nao contar com exemplos de

comportamento esperado, o aprendizado por esforco busca maximizar um sinal
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de bom desempenho, e ndo encontrar uma estrutura oculta- pode até se mostrar
atil no aprendizado por esforco, mas por si s6 ndo da conta do problema de
maximizar um sinal de recompensa. Assim, o autor considera, por tanto, a

aprendizagem por esforco, um terceiro paradigma do aprendizado de maquina.

Lage (2021, p. 79) conclui que o aprendizado por esforco é
provavelmente o sistema de aprendizado mais complexo, uma vez que exige
que a maquina seja equipada com sistemas e ferramentas capazes de melhorar
o proprio aprendizado e, acima de tudo, integrar as caracteristicas do ambiente
no seu retorno. A maquina sera alimentada com uma série de elementos de
suporte, como por exemplo sensores, cameras, GPS, permitindo que verifique o
que esta acontecendo no ambiente a sua volta e faca escolha para uma melhor
adaptacdo ao ambiente ao seu redor. Esse tipo de aprendizado é encontrado,
por exemplo, em carros nao tripulado, ao qual por meio de um complexo sistema
de sensores de suporte sdo capazes de percorrer estradas urbanas e nao urbana

reconhecer obstaculo, seguir placas e muito mais.

1.3.2.REDES NEURAIS E DEEP LEARNING

Aprendizado profundo é o subcampo da inteligéncia artificial que
se concentra na criagao de grandes modelos de rede neural que séo capazes de
tomar decisbes baseadas em dados precisos. O aprendizado profundo é
especialmente adequado para contextos em que os dados sdo complexos e
onde existem grandes conjuntos de dados disponiveis. Hoje, a maioria das
empresas online e de tecnologias de consumo de ponta usam aprendizado

profundo®®.

O aprendizado profundo é considerado a vanguarda da pesquisa
em aprendizado de maquina. Consiste em uma abordagem algoritmica baseada
no conceito de redes neurais. Parte-se da inspiracdo da compreensao da
biologia do cérebro humano- as interconexdes entre 0s neurdnios. Mas,

diferentemente de um cérebro humano no qual um neurénio pode se conectar a

15 Kelleher, John D, Deep Learning, The MIT Press, 2019
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qualquer outro neurbnio a uma certa distancia fisica, essas redes neurais
artificiais possuem camadas, conexdes e direcOes distintas de propagacao de
dados (LAGE, 2021).

Apesar dos estudos recentes e promissores sobre o
aprendizado profundo de maquina, Peixoto e Silva (2019, p. 97) esclarecem que
as redes neurais artificiais fazem parte do mundo da computagcdo ha muito
tempo. Seu uso foi chamado de cybernetics (1940s-1960s), connectionism
(1980s-1990s), até que foi referenciado como deep learning no inicio dos anos

2000, quando as redes neurais comecaram a se aprofundar.

O Professor Hartmann (2019, p. 98) define rede neural como um
tipo de sistema computacional inspirado pelas propriedades bésicas de
neurénios biolégicos. Uma rede neural € composta por muitas unidades
individuais, conectadas por ligacdes direcionadas, cada qual recebe um input de

umas e envia outputs a outras, propagando a ativacao da rede.

As explicagbes mateméticas do funcionamento das redes
neurais sao bastantes complexas. De forma simplista, porém, é possivel colocar
as redes neurais como a forma pela qual ocorre o aprendizado de maquina
profundo: deep learning. Essas estruturas sao projetadas pelos programadores
para melhor atender ao problema proposto e podem variar 0S seus pesos,
namero de camadas e tamanho (PEIXOTO; SILVA, 2019).

Assim, Lage (2021, p. 82) apresenta diferencas cruciais entre
aprendizado de maquina (machine learning) e aprendizado profundo de maquina

(deep learning):

a) aprendizado de maquina (machine learning) usa algoritmos
para analisar todos dados, aprender com esses dados e tomar

decisbes informadas com base no que aprendeu,

b) aprendizado profundo de maquina (deep learning) estrutura
algoritmos em camadas para criar uma rede neural artificial,
uma tentativa de reproduzir o trabalho do cérebro humano em
um computador usando camadas de neurbnios, que pode

aprender e tomar decisdes inteligentes por conta proépria;
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c) o deep learning é um subconjunto do machine learning.
Entretanto, ambos se enquadram na ampla categoria de 1A, o
primeiro € o que alimenta a inteligéncia artificial mais

semelhante a humana.

Modelos de IA, diferentemente dos seres humanos, ainda néo
conseguiram generalizar o conhecimento de uma forma suficientemente eficaz
para a solucdo de uma situacdo nova. Pesquisas em IA que tém buscado
algoritmos para viabilizar esta possibilidade (Aprendizado Continuo) séo
identificadas pelos termos Lifelong Learning Algorithm (LLA) ou Lifelong Machine
Learning (LML) (SILVA, 2021).

Outros trabalhos buscam a operacionalizacdo de Aprendizado
Continuo e tém adotado a estratégia de Algoritmos de Aprendizado Incremental,
Retreinamento Manual ou Retreinamento Automatico. A primeira abordagem é
dependente de modelos de aprendizado de maquina (AM) que apresentam
caracteristicas de aprendizado genuinamente incremental, ou seja, sua
assertividade melhora, conforme novos dados lhes sédo apresentados em uma
dindmica concomitante de uso e aprendizado. Essa estratégia é a que mais se
assemelha ao comportamento humano. No entanto, geralmente, modelos desse
grupo apresentam performance preditiva aquém dos modelos tradicionais. As
outras duas estratégias propéem que se apliquem reiterados treinamentos em
modelos tradicionais de forma a perpetuar suas performances preditivas (SILVA,
2021).

No retreinamento manual, ha de se contar com um ser humano
que faca novos treinamentos na medida em que o modelo diminui sua
performance preditiva. Essa situacdo € muito semelhante ao treinamento
tradicional e, por via de regra, restaura a boa performance preditiva do modelo.
Por outro lado, pode ser onerosa, caso 0S novos treinamentos tenham de ser em
intervalos curtos — consumindo muito tempo de trabalho de um especialista em
IA.

No caso de Retreinamento Automatico, ha de se definir um
sistema paralelo capaz de checar a performance preditiva e proceder com novos
treinamentos sempre que a performance preditiva ficar abaixo de um limiar.

Nesse caso se garante a boa performance preditiva do modelo continuamente e
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de forma automatica. O desafio estd em se definir o sistema paralelo de

checagem de performance preditiva (SILVA, 2021).

1.3.3. PROCESSAMENTO DE LINGUAGEM NATURAL (PLN)

Segundo Vieira e Lopes (2010), Processamento de Linguagem
Natural (PLN) é uma é&rea de Ciéncia da Computacdo que estuda o
desenvolvimento de programas de computador que analisam, reconhecem e/ou

geram textos em linguagens humanas, ou linguagens naturais.

Glavas et al (2012) ensinam que tarefas de Processamento de
Linguagem Natural, como classificacdo e resumo de texto, recuperacao de
informacéo e desambiguacéo de sentido de palavras, dependem de uma medida

de semelhanca semantica de documentos textuais.

Manning e Schitze (2000) analisam que uma abordagem
estatistica de PLN procura resolver esses problemas automaticamente
aprendendo preferéncias lexicais e estruturais dos corpora. Em vez de analisar
apenas usando categorias sintaticas, como parte de rétulos de fala,
reconhecemos que ha muita informacéo nas relacées entre as palavras, ou seja,
quais palavras tendem a se agrupar entre si. Este conhecimento pode ser
explorado como uma janela para relacionamentos semanticos mais profundos.
Em particular, o uso de modelos estatisticos oferece uma boa solu¢édo para o
problema da ambiguidade: os modelos estatisticos sédo robustos, generalizam-

se bem e comportam-se graciosamente na presenca de erros e novos dados.

Assim, os métodos de PLN estatistico abriram o caminho para
fornecer uma desambiguacdo bem-sucedida em sistemas de larga escala
usando textos que ocorrem naturalmente. Além disso, os parametros dos
modelos estatisticos de PLN podem frequentemente ser estimados
automaticamente a partir de corpora de texto, e essa possibilidade de
aprendizado automatico ndo apenas reduz o esforco humano na producéao de
sistemas de PLN, mas também levanta questdes cientificas interessantes sobre

a aquisicao da linguagem humana.
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1.3.4. CORPUS

Para Sinclair (2005), um corpus é uma colecdo de pecas de
linguagem em formato eletrénico, selecionados de acordo com critérios externos
para representar, na medida do possivel, uma linguagem ou variedade

linguistica como fonte de dados para a pesquisa linguistica.

Os vetores de palavras representam um salto significativo no
avanco de nossa capacidade de analisar relacionamentos entre palavras,
sentencas e documentos. Ao fazé-lo, eles avancam a tecnologia fornecendo as
maquinas muito mais informacdes sobre as palavras do que anteriormente era
possivel usando representacfes tradicionais. S8o vetores de palavras que
possibilitam tecnologias como reconhecimento de fala e traducdo automatica
(MARTINS, 2018).

Abordagens tradicionais da PLN, como os modelos de
codificacdo e de saco de palavras quentes, embora Uteis em algumas tarefas de
aprendizagens de maquina, ndo capturam informacdes sobre o significado ou
contexto de uma palavra. Isso significa que relacionamentos potenciais, como a
proximidade contextual, ndo sdo capturados em cole¢cbes de palavras. Por
exemplo, uma codificacdo simples ndo pode capturar relacdes simples, como
determinar se as palavras “cachorro” e “gato” se referem a animais que séo
frequentemente discutidos no contexto de animais domeésticos (MARTINS,
2018). Essas codificagdes geralmente fornecem linhas de base suficientes para
tarefas simples de PLN (por exemplo, classificadores de spam de e-mail), mas
nao possuem a sofisticacdo para tarefas mais complexas, como traducédo e
reconhecimento de fala. Em esséncia, as abordagens tradicionais da PLN, como
as codificacdes Unicas, ndo capturam relacdes sintaticas (estrutura) e
semanticas (significado) entre colecdes de palavras e, portanto, representam a

linguagem de uma maneira muito ingénua. (AHIRE, 2018)

O modelo de IA do Athos utiliza termos que acompanham um
termo alvo para inferir seu significado, assumindo que sinbnimos s&o,
geralmente, usados no mesmo contexto. A teoria corresponde ao famoso
adagio: ‘diz-me com quem tu andas e Ihe direi quem tu és’. Assim, se dois termos

habitualmente aparecem acompanhados de um grupo de outros termos, €
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provavel que esses dois termos possuam uma relacdo semantica, desde que
observadas em um mesmo contexto. Observemos os termos “areia” e “praia”,
sabidamente ndo sdo sinbnimos, mas € possivel observar que as sentengas
“descansar na praia” e “descansar na areia” possuem uma grande proximidade
semantica (MARTINS, 2018).

Goldberg (2017) explica que embora a semelhanca de palavras
seja dificil de definir e geralmente seja muito dependente de tarefas, as
abordagens atuais derivam da hipotese distributiva [Harris, 19547], afirmando

gue as palavras sdo semelhantes se aparecerem em contextos semelhantes.
1.3.5. Paragraph Vector

Para Martins (2018), o conceito por tras do Paragraph Vector é
basicamente uma expansdo do modelo Word Vector para que opere com

paragrafos ou documentos inteiros.

Numa definicdo mais formal, Le & Mikolov® (2014) explicam a
proposta como uma estrutura ndo supervisionada que aprende representacdes
continuas de vetores distribuidos para partes de textos. Os textos podem ser de
tamanho variavel, variando de sentengas a documentos. O nome Paragraph
Vector enfatiza o fato de que o método pode ser aplicado a textos de tamanho
variavel, desde uma frase ou sentenca até um documento grande. O modelo
Paragraph Vector tem sido utilizado nas mais diversas areas do processamento
de linguagem natural com muito sucesso (MARTINS, 2018).

16 LE, Quoc V. MIKOLOV, Tomas: “Distributed Representations of Sentences and Documents”,
Mountain View, CA: Google Inc. 2014.
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2.Inteligéncia artificial no Poder Judiciario

2.1. Inteligéncia Atrtificial e decisfes judiciais

O tema inteligéncia artificial e direito, especificamente a IA e as
decisdes judiciais, é atual e esta na pauta de estudo e desenvolvimento em
varios paises, assumindo centralidade nos principais espacos publicos de
debate. Atualmente, a IA tornou-se um centro de atencéo de profissionais do
direito, isso se da por inUmeros fatores: avancos tecnoldgicos das ferramentas
da IA incluindo, entre elas, as ja citadas aprendizado de maquina (machine
learning), aprendizado profundo (deep learning) e processamento de linguagem
natural; a mudanca de atitude dos profissionais da area juridica em relagéo a
tecnologia; a grande disponibilidade de dados na rede e o advento do processo
judicial eletrénico; o sucesso recente de aplicativos de IA, Law Tech, no dominio
publico privado (LAGE, 2020).

Nesse sentido, Engelmann e Werner (2020) destacam a
importancia do Direito em resolver lides e viabilizar a tomada de decisdes no
sentido de produzir solugdes, sustentada em regramentos previamente
conhecidos. Entretanto, os autores, acreditam que esse cendrio esta passando
por rapidas transformacgdes, através do surgimento de sistemas, de algoritmos,
viabilizadores da inteligéncia artificial desenvolvidos pelo proprio ser humano
para tomar decisdes, avancando das mais simples as mais complexas. Ao
mesmo tempo, o Direito, como area de conhecimento, sempre esteve assentado

nos pressupostos da certeza, seguranca e previsibilidade.

Embasados nos estudos de Ulrich Beck'’, os autores acreditam
gue tudo isto estd em transformacéo, caracterizado pela chamada “metamorfose
do mundo”: ou seja, “a metamorfose desestabiliza as certezas da sociedade
moderna, 0s eventos e processos que provocam um choque fundamental; [...] a
metamorfose significa que o que foi impensavel ontem é real e possivel hoje”.

Beck (2018) conseguiu sintetizar as possibilidades ja evidenciadas de que a

17 BECK, Ulrich. A metamorfose do mundo: novos conceitos para uma nova realidade. Trad.
Maria Luiza X. de A. Borges. Sdo Paulo: Zahar, 2018. p. 10-11.
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inteligéncia podera trazer, permitindo a construcéo de redes, relagdes, isto €, um
mundo que se apresenta muito diferente do que se estava acostumado a

vislumbrar. O préprio Beck completa:

A metamorfose implica uma transformac&o muito mais radical, em que
as velhas certezas da sociedade moderna estdo desaparecendo e
algo inteiramente novo emerge”. Este “novo” que esta em fase de
nascimento, pode ser comparando a um iceberg, onde uma parte esta
desvelada e uma grande porc¢édo ainda néo € visivel, que traz um misto
de curiosidade e ansiedade, dado o desconhecido desta face ainda
submersa. (BECK, 2018, p. 10-11).

Portanto, as diversas carreiras juridicas terdo o desafio de
observar o cenario, a fim de se perceber quais sdo as novas necessidades do
mercado e as faixas remanescentes, ap0s o ingresso da inteligéncia artificial.
Serd& preciso ocorrer uma reinvencao do papel do juridico no encaminhamento
da solucéo para os problemas sociais, além de se promover uma modernizagao
das fontes do Direito e do modo como se atribui efeitos juridicos aos fatos sociais
(ENGELMANN; WERNER, 2020).

Nesse sentido, alguns estudos ja apontam para a transformacéo
da relacédo entre horas de trabalho humano/maquina, conforme o documento
intitulado: The Future of Jobs Report 2018, elaborado e publicado pelo Férum

Econdmico Mundial:

Gréfico 1- Transformacé&o das carreiras.

Human ching  Humar Machine
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Fonte: Future of Jobs Survey 2018. In: The Future of Jobs Report 2018, elaborado e publicado pelo Férum Econdémico
Mundial.

Através da analise, realizada por Engelmann e Werner (2020),
dos dados apresentados pelo Forum Econdmico Mundial, verifica-se um
crescimento da participagdo da maquina, da automacdo e da inteligéncia
artificial, quando comparamos a quantidade de horas utilizados pelos humanos
em relacdo as maquinas. Os autores deram maior atencdo a alguns itens
especificos: nas horas dispendidas entre humanos e maquinas para “raciocinio
e tomada de decisdo” se observa que, em 2018, a maquina usa 19% do total,
guantidade que esta projetada, para 2020, a passar para 28% do total das horas
gastas neste quesito. Apesar deste aumento, a participagdo humana, na
projecdo para 2020, ainda fica em 72%. De qualquer modo, representa um
aumento projetado de 9% para um periodo de 2 anos.

Embora seja uma categoria bem vaga, ela poderd, no caso da
advocacia, corresponder a pesquisa doutrindria, legislativa e jurisprudencial.
Nesse caso, passa-se de 29% do total das horas medidas em 2018 para uma
projecdo de 46%, em 2020, da carga horéria realizada pela maquina. Aqui se
verifica o incremento mais significativo, ou seja, 17%, e talvez seja justamente,
pelo que se pesquisou até o momento, o setor onde a inteligéncia artificial esteja
ingressando com mais forca. Aqui se observa que a participagdo humana nesta
categoria de atividades ficara, no projetado para 2020, com 54% da carga horaria

gasta.

Y

Na parte referente a “realizacdo de atividades complexas e
técnicas”, observa-se um crescimento menor, mas que nao devera ser
desprezado, pois se passa de 34% das horas gastas com esta atividade e
realizada pela maquina para 46% do total das horas gastas pela maquina. Se
observa um crescimento de 12% em um periodo de dois anos, ou seja, de 2018
para a projecéo de 2020.

O ultimo quesito analisado se refere a ‘“informagdo e
processamento de dados”, onde se observa que, em 2018, do total das horas
gastas com este item, 47% ja € realizado pela maquina; e se faz uma projecéo

para 2020 de 62%. Vale ressaltar, um incremento de 15%.
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Esse é o panorama que se tem até o0 momento. Resta saber
como a area do Direito ird lidar com estas projecbes do incremento da
inteligéncia artificial. Trata-se de um alerta. Por ser uma projecdo, ha uma
probabilidade de que os dados venham a se confirmar, ou ndo. Dessa forma,
esta-se em meio a uma encruzilhada e que exigira uma tomada de decisdo que
se lanca do presente para o futuro. (ENGELMANN; WERNER, 2020).

Billion e Guilhermin (2018) produziram duas abordagens que
contribuem para a informatizacao do direito: a primeira vem da modelagem do
conhecimento juridico usando sistemas baseados em regras, ou em sistemas
especialistas, dentro da estrutura de algoritmos deterministicos, a fim de relatar
a articulacédo logica de certas regras legais. “Um pais regido pela Civil Law, como
Brasil, cujas leis estdo previstas em cadigos, constitui a priori, terreno favoravel
para esse tipo de abordagem” (LAGE, 2021). A segunda, mas adaptaveis aos
paises da Common Law que adotam o sistema de precedentes judiciais, conta
com ferramentas de processamento que permite explorar grandes quantidades
de documentos, como decisfes judiciais digitais, para identificar

automaticamente as respostas geralmente fornecidas para aquela controvérsia.

Os dados apresentados pelo Férum Econdébmico Mundial,
juntamente com as abordagens apresentadas por Billion e Guilhermin (2018),
nos remete a nova tendéncia incorporada ao direito: a Jurimetria, que pode ser
genericamente definida como “a estatistica aplicada do Direito”. A Jurimetria
parte da premissa de que o Direito ndo se esgota no estudo tedrico das leis.
Nunes (2016) nos alerta sobre a necessidade de estudarmos também os
processos de decisdo, através de todas as normas, gerais e individuais

formuladas:

A Jurimetria também assume gue este estudo precisa ser concreto, ou
seja, deve situar seu objeto no tempo e no espaco e investigar os
principais fatores capazes de interferir nos seus resultados. E a
Jurimetria acredita que o estudo dos processos de decisdo deve
abandonar pretensdes deterministas e admitir no ambiente académico
aquilo que sempre se admitiu no ambiente profissional: que a
complexidade da ordem juridica ndo permite afirmacfes absolutas e
gue o Direito, como tudo que envolve a vontade humana, é variavel e
incerto. Portanto, compreender o Direito é, antes de tudo, descrever
suas variabilidades e controlar (n&o extirpar) suas incertezas.
(NUNES, 2019).
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Nunes (2016) acredita que o movimento empirico no Direito esta
avancando rapidamente. Todas as grandes Escolas dos EUA querem contratar
juristas e académicos empiricos. A Conferéncia de Estudos Empiricos Juridicos
tem cada vez mais audiéncia. A Revista de Estudos Juridicos Empiricos esté
prosperando, bem como seus competidores. Cada vez mais, o melhor da
Academia Juridica é publicado em revistas especializadas e muito deste trabalho
é empirico. E como toda mudanca de referéncia, o surgimento do empirismo
juridico (leia-se: quantitativo) tem mais de uma causa. A tecnologia certamente
nao é a mais importante. Algumas técnicas estatisticas que indiscutivelmente
sdo convenientes as questdes de pesquisa juridica requerem computacéo
poderosa: analise bayesiana, modelos de equacao estrutural e bootstrapping?®

séo exemplos.

A quase ubiqua disponibilidade de computadores possibilita a
compilagdo de grandes bases de dados, que se originam diretamente do sistema
judiciario. Alguns paises tém deslocado a troca de documentos no julgamento
para interacdo computadorizada. Entdo, o material bruto do trabalho empirico ja
estara disponivel num formulario eletrénico. Ainda melhor se esse material bruto
nao estiver apenas em imagens de texto, mas ja codificado e pronto para analise.
O Brasil est4 na vanguarda desse desenvolvimento, pois possui base de dados
de amplitude e profundidade Unicas, sem precedentes. (NUNES, 2016).

Os indicadores de ordem qualitativa que deveriam ser objeto de um
debate ético pelos gestores judiciais, de forma a se estruturar uma
estatistica judicial que efetivamente passasse a se aproximar da
realidade qualitativa da instituicdo, em sua misséo de fazer justica. O
incremento da possibilidade de simples outorga de soluc¢des formais,
a depender do emprego que dé a inteligéncia artificial, torna ainda
mais premente a revisdo das balizas hoje empregadas para a
estatistica judiciaria. (RODRIGUES, 2021).

2.2. Inteligéncia artificial no Poder Judiciario

As estatisticas indicam que o Brasil possui um dos maiores

estoques de processos judiciais do mundo, com aproximadamente 79 milhdes

18 Bootstrap significa criar sua startup usando somente recursos préprios, ndo recorrendo a
investidores externos. Disponivel em: www.sebrae.com.br. Acesso em: 09. ago. 2021
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de processos, e um elevado indice de congestionamento, cerca de 70%, apesar
de contarmos com cerca de 18 mil juizes!®. Essa realidade, além de dificultar o
acesso a Justica e ampliar a duracdo dos processos, tem também elevado
significativamente o custo e a manutencao do sistema de justica, que segundo
dados do Conselho Nacional de Justica (CNJ), corresponde a cerca de 1,4% do
Produto Interno Bruto (PIB). O atual estagio da sociedade da informacao
demanda a modernizagcdo do Estado, ndo apenas para fazer frente a esse
namero expressivo de demandas, como também para possibilitar a mineragéo
dos dados estratégicos para o planejamento da gestdo. Nesse contexto, 0 uso
da tecnologia ndo é apenas uma realidade, mas uma necessidade. (CUEVA,
2021).

A ideia de auxilio ou de alocacéao isolada de solucbes baseadas
em IA no Judiciario ndo é novidade. No fim do século passado, Sartor e Branting
(1998) sintetizaram importantes possibilidades de aplicacdo da IA para o

processo de tomada de decisdo no Judiciario.

Os autores ja identificaram, a época, estudos que abordavam
rotinas com procedimentos que envolviam aplicacbes diretas com regras
objetivas a fatos incontroversos e pesquisas concentradas em areas complexas

e desafiadoras do processo legal, tipificadas pela tomada de decisdes judiciais?.

A tomada de decisdes judiciais € area de complexidade assustadora,
em gue o conhecimento juridico altamente sofisticado se funde com a
competéncia cognitiva e emocional. Muitos dos conceitos centrais na
aplicacao judicial da lei como justi¢a, razoabilidade e intengédo estédo
profundamente enredados no tecido da vida humana. Além disso, o
raciocinio judicial combina diversas habilidades cognitivas, como
avaliar fatos, interpretar textos, fazer analogias e se envolver em
interacdes dialéticas. (SARTOR; BRANTING, 1998, traducao nossa.)

19 Dados do Relat6rio Justica em Numeros 2020, do. Justica em Nimeros 2020 ano base 2019/
Conselho Nacional de Justica-Brasilia: CNJ 2021.

20 SARTOR, G.; BRANTING, L. Karl. Introduction: judicial applications of Artificial Intelligence.

Artificial Intelligence and Law, v. 6, p. 105-110, 1998. Disponivel em: [https://bit.ly/2G6zyQz].
Acesso em: 09 ago. 2021.
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Nesse sentido, Sartor e Branting (1998) alertam que “aspectos
da atividade judicial justificam uma abordagem cautelosa para os perigos de

substituir a discricdo judicial por um modelo rigido de computador”.

Em estudos recentes de mapeamento de aplicagBes ja em
execucao no Judiciario, Chittendem?! (2017) destaca uma forma de emprego da
IA:

Um sistema de previsdo de decisdes judiciais voltado para andlise de
acérddos da Corte Europeia de Direitos Humanos, o qual ja atingiu
indices de acertos em 79% dos casos, gracas a capacidade de leitura
de padrdes ndo estritamente juridicos, como delineamentos
circunstanciais dos casos, linguagem empregada e organizacao dos
topicos sentenciais. (CHITTENDEM, 2017, traducdo nossa).

A adocao de técnicas de aprendizado de maquina e analise de
padrdes para sistemas judiciarios chegou ao Brasil através do projeto Victor. A
ferramenta tem por finalidade auxiliar na digitalizacdo de textos, separacao e
classificagdo de documentos do acervo e pecas processuais do tribunal e

identificar os temas mais destacados de repercusséao geral tratados na Corte.

Em contrapartida, a ideia de solucdo tecnolégica indicando ou
apontando caminhos para a conducgéo de litigios traz algumas preocupactes
sensoriais. Consoante Sartor e Branting (1998), o processo decisoério de litigios
envolve expertises legais, mas também competéncias cognitivas e emocionais.
Os autores recordam que uma série de conceitos juridicos possui valor
indeterminado, “sendo completados gragas a um conjunto dindmico de
percepcdes e sentimentos humanos de ordem intima, leitura proativa de fatos
sociais e interagao dialética com a complexidade do real” (SOUSA; OLIVEIRA,
2019).

Sourdin?? (2018) destaca que a atividade judiciaria ndo se

restringe a processos decisorios, mas engloba uma série de tarefas integradas.

21 CHITTENDEM, Tara. Atrtificial Intelligence and the Legal Profession. Horizon Scan Forward
Thinking, The Law Society, ago. 2017. Disponivel em: [https://bit.ly/2TYw3QN]. Acesso em: 03
ago. 2021.

22 SOURDIN, Tania. Judge v Robot? Artificial Intelligence and judicial decision-making. University
of New South Wales Law Journal, v. 41, n. 4, p. 1114-1133, 2018. Disponivel em:
[https://bit.ly/2D2HCAP]. Acesso em: 03 ago. 2021.
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A autora sintetiza quatro das principais controvérsias da aplicacdo de 1A no

Judiciario como um todo:

1. As autoridades legais € conferida uma confianca
institucional da sociedade e do Estado, o que nao se
estende as ferramentas tecnologicas que apontam
decisbes sem qualquer legitimidade prévia,;

2. Atransmutacgdo de textos legais para codigos tecnoldgicos
demandara constante atualizacdo e ficard a cargo de
programadores e outros profissionais de Tecnologia da
Informacdo, o0s quais geralmente ndo possuem
familiaridade e expertise com as fontes do sistema legal;

3. Embora as atividades jurisdicionais envolvam, por vezes,
julgamentos discricionarios pautados em critérios e
condicbes muito subjetivas dos julgadores, o mero
emprego de mecanismos automatizados ndo é capaz de
retirar enviesamentos, pois estes serdo alimentados por
bases de dados que refletem tendéncias igualmente
inclinaveis a certos rumos; e

4. Ha uma classica diferenca entre semantica e sintatica,
sendo que, embora a linguagem binaria, natural a sistemas
computacionais, permita o perfeito processamento de
informagbes, ndo estd apta a incorporar os significados
intrinsecos atrelados a expressbes e situaches
particulares. (SOURDIN, 2018.)

Percebe-se diversas visées em torno da IA. Mesmo quando
governos e legisladores ndo estejam muito bem conscientes sobre qual seria a
conotacdo mais delimitada em torno de IA, eles estdo determinados a conduzir
o debate e a implementacdo de politicas sobre o conjunto das tecnologias

implicadas e seus desdobramentos sobre a vida humana.

Em outros casos, como ocorre sobretudo em paises como
Canada, india e Reino Unido, as estratégias nacionais de |A buscam estabelecer
um desenho institucional solido para atrelar a atuacdo de governos, industria,

academia e sociedade civil, em modelos muito semelhantes com aqueles ja
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existentes da composi¢cado multissetorial na protecdo do meio ambiente, direitos

humanos e governanca da Internet (POLIDO, 2021).
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3.Impactos do Projeto Athos no processo
decisorio do STJ

3.1. Introducéo o STJ inserido na era da inteligéncia
artificial

No dia 14 de junho de 2018, o Superior Tribunal de Justica deu
0 primeiro passo no sentido de sua incluséo na era da Inteligéncia Atrtificial, ao
publicar a Instrucdo Normativa (IN) STJ/GP N. 6 de 12 de junho de 2018. A
referida IN instituiu o projeto-piloto aplicado as solucfes de IA no ambito do STJ,

com 0s seguintes objetivos?3:

I. avaliar a viabilidade de aplicacdo das solucdes de Inteligéncia
Artificial no fluxo processual da Secretaria Judiciaria;

[l.  propor solu¢des visando aumentar a produtividade e a eficacia do
trabalho realizado pelas unidades;

[ll.  promover a melhoria do sistema classificatério dos processos e da
gualidade dos dados para fins de gestdo da informacédo e de
cumprimento das diretrizes estabelecidas pelo CNJ;

IV.  contribuir para automacao e racionalizag&o das rotinas de trabalho do
Tribunal;

V.  criar condi¢cdes para redugdo do quantitativo de estagiarios.

Assim, a alta administracdo do Tribunal constituiu uma comisséo
intersetorial e multidisciplinar formada por servidores da Secretaria Judiciaria,
Secretaria da Tecnologia da Informacédo e da Coordenadoria de Auditoria da
Tecnologia da Informacéo, aos quais couberam o planejamento e coordenacéo
das atividades, bem como a apresentacdo de relatérios contendo os resultados

alcangcados com o projeto.

Com base na composicéo intersetorial e multidisciplinar da
Comisséo, foi escolhida a metodologia CRISP-DM (Cross Industry Standard

Process for Data Mining). Esta metodologia foi criada em 1996 (naquela época

23 SUPERIOR TRIBUNAL DE JUSTICA: Relatorio de encerramento projeto Athos. Rev. 06.03.
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mais conhecido como mineracéo de dados, dai o DM em CRISP-DM). A primeira

versao do CRISP-DM 1.0 foi idealizada pelas equipes da DaimlerChrysler, SPSS

e NC4.

A época, a comissdo de estudos, considerou o framework de

processos mais utilizado pela indlstria e academia?*. Sua abordagem consiste

em dividir um problema em 6 fases diferentes que interagem entre si de forma

ciclica. As fases sao:

VI.

Entendimento do negdcio — Especifica o problema dentro do contexto
de negdcio, define os objetivos e as métricas de sucesso esperadas.

Entendimento dos dados — Levanta os dados existentes que possam
ser utilizados para construcdo da solucao.

Preparacdo dos dados — Adequa e transforma os dados para a
correta utilizacao.

Modelagem — Treina, testa, otimiza os modelos de inteligéncia
artificial.

Avaliacdo — Compara os diversos modelos gerados e escolhe o que
melhor contribuiu para o alcance dos critérios de sucessos definidos.

Implantagdo — Transforma o modelo em um produto para que seja
passivel de utilizacdo no fluxo de processos de trabalho da area de
negaocio.

Ademais, o fluxo fornecido pelo CRISP-DM permitiu uma

comunicacdo continua entre os especialistas de negécio da area judiciaria e os

especialistas de tecnologia, dos envolvidos no projeto. A figura 2 demonstra o

relacionamento entre as equipes com base nas fases do processo?®.

24 SUPERIOR TRIBUNAL DE JUSTICA: Relatério de encerramento projeto Athos. Rev. 06.03.
% SUPERIOR TRIBUNAL DE JUSTICA: Relatério de encerramento projeto Athos. Rev. 06.03.
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Figura 2- Fluxo CRISP-DM.
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Fonte: Relatério de encerramento Projeto Athos.

Os resultados do estudo do projeto piloto foram apresentados

segmentados em trés partes:

Primeira parte: classificacdo automatica dos processos
recursais de acordo com a Tabela Unificada de Assuntos —
TUA criada pela Resolucdo CNJ n. 46, de 18 de dezembro
de 2007;(art. 2°, PU, I)

Segunda parte: extracdo automatica dos dispositivos legais
apontados como violados pelo recorrente e indexacdo
desses dados no sistema informatizado (indexacéo
legislativa) para fins de triagem, a partir da analise textual da

peca do recurso especial; (art. 2°, PU, 11)

Terceira parte: avaliar a viabilidade de aplicagcdo das
solucbes de Inteligéncia Artificial no fluxo processual da
Secretaria Judiciaria; propor solu¢des visando aumentar a
produtividade e a eficacia do trabalho realizado pelas
unidades; (art. 2°, 1 e II)
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A comissdo responsavel pelo projeto concluiu, diante dos
resultados colhidos, pela viabilidade da aplicacdo de solucbes de Inteligéncia

Artificial no fluxo processual da Secretaria Judiciaria do STJ?®,

Os testes realizados revelaram que a introdug&o do novo padrao
tecnolégico apresentou grande potencial de impacto nas rotinas de trabalho
avaliadas, abrindo a perspectiva de automacéo e racionalizacdo de diversas
tarefas na SJD, medidas que vdo ao encontro das necessidades entédo
verificadas no Superior Tribunal de Justica.

3.2. Modelagem dos dados

Apbs os estudos realizados pela comissao intersetorial e
multidisciplinar do projeto piloto, onde concluiram pela viabilidade da aplicacdo
de solucdes de IA no fluxo processual da Secretaria Judiciaria do STJ, deu-se
inicio ao projeto Athos, através de uma iniciativa desenvolvida pela Secretaria
Judiciaria, Nucleo de Gerenciamento de Precedentes, Secretaria de Tecnologia

da Informacéo e Assessoria de Inteligéncia Atrtificial, daquela Corte.

O Sistema Athos, em homenagem ao ministro Athos Gusmao
Carneiro, possui seu modelo de IA idealizado a partir da tese de mestrado do
servidor Amilar Domingos Moreira Martins, e tem como objetivo: buscar auxiliar
0 agrupamento de feitos, visando a geracao de decisdes iguais com base em
modelos precedentes. A partir da identificacdo deste precedente semantico, a
producdo da solucao judicial para o caso em analise tende a ser mais rapida do
que aquela formulada sem a identificacdo prévia. Neste contexto, a celeridade
processual contribui para decisées a um custo unitario menor, prestigiando
também o principio da economicidade. (MARTINS, 2018).

O modelo de Inteligéncia Artificial desenvolvido no projeto Athos
aplica técnicas de Inteligéncia Artificial no agrupamento de documentos juridicos
no ambito do Superior Tribunal de Justica. O objetivo foi alcancado com a
producdo de um modelo de inteligéncia artificial capaz de agrupar documentos

juridicos semanticamente semelhantes.

26 SUPERIOR TRIBUNAL DE JUSTICA: Relatério de encerramento projeto Athos. Rev. 06.03.
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O modelo de inteligéncia artificial do Athos foi treinado com o uso
de acdérdéaos indexados pela Secretaria de Jurisprudéncia do STJ (SJR) entre os
anos de 2015 e 2017 num total de 328.732 documentos. Os documentos foram
fornecidos pela Secretaria de Tecnologia da Informag&o e Comunicacdo do STJ
(STI) e seu lapso temporal determinado apenas pela disponibilidade imediata do
acesso. Esse conjunto de documentos foi denominado CORPUS, que somaram
um total de 643Mb, englobaram um total de 318.122 processos, e geraram um
dicionario de 49.165 palavras Unicas. (MARTINS, 2018).

Abaixo, vemos um exemplo do conteido do campo EMENTA,

disponibilizado para treinamento do modelo de IA do Athos.

ADMINISTRATIVO E PROCESSUAL. AGRAVO REGIMENTAL.
MANDADO DE SEGURANGCA. PROCESSO ADMINISTRATIVO
DISCIPLINAR. PENA DE DEMISSAO EM RAZAO DE
IMPROBIDADE. OPERACAO EUTERPE. ALEGACAO DE
VIOLACAO DO DEVIDO PROCESSO LEGAL. PARCIALIDADE
(SUSPEICAO) NAO COMPROVADA. LEGITIMA UTILIZACAO DA
PROVA EMPRESTADA. AUSENCIA DE REFORMATIO IN PEJUS.
INDEFERIMENTO LIMINAR MANTIDO. SEGURANCA DENEGADA.
Histérico da demanda 1. Trata-se de procedimento Administrativo
Disciplinar que resultou em demissdo no lbama em razdo de
improbidade administrativa. Conforme consta de Relatério Final da
Comisséo Processante, 'Desmantelou a Policia Federal na Operacgéo
Euterpe, o0 mundo criminoso instalado no ambito do meio ambiente,
atingindo o cerne da quadrilha, o nucleo interno, formado por varios
segmentos de servidores do Ibama/RJ, precipuamente fiscais e
técnicos e o externo, que se valia do poder financeiro para proteger
seus interesses ilegais'. 2. Consta do Relatério Final da Comisséo
Processante a descri¢do das condutas investigadas que deram origem
a presente impetracdo, que 'O investigado Leonardo mantém uma
forte relacdo extra-funcional com (..), empresario na &rea de
construcdo e de consultoria na area de meio ambiente. Na maioria das
conversas existentes e degravadas neste relatério, identifica-se
praticas criminais ocorridas entre ambos. (..) Verifica-se a ocorréncia
de fiscalizacdo por parte do Ibama em obra do interlocutor de Maia.
Inclusive nestas ligacbes, as conversas giram entorno de quanto, em
valores, pode-se pagar. Posteriormente, Maia, em conversa com
Leonardo, na data de (..) informa a este que a pessoa bateu o pé em
valor de dois mil reais, que foram depositados na conta de Maia
através de cheque conforme conversa (..) entre Maia e Isidoro.
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Leonardo também serve de intermediario entre Maia e 0s outros fiscais
do Ibama. Quando alguma obra é fiscalizada pelo pessoal do Ibama,
0s empresarios ligam para Maia, este descobre quem foi o fiscal, em
seguida liga para Leonardo. Efetiva o contato entre as partes (..).
Leonardo também indica os servicos de Marcos Maia para empresas
que ele mesmo fiscaliza, € o caso da Construtora Ontra, a qual
Leonardo liga na data de (..) para maia e informa que o pessoal da
Ontra vai procura-lo em nome dele.

Em seus estudos, Martins (2018, p. 36) identificou a necessidade
de realizar alguns procedimentos de pré-processamento para ajustes e
padronizacdo do CORPUS de treinamento do modelo, pois o texto do documento
trouxe uma série de redundancias e especificidades que dificultaram sua
utilizacdo no treinamento do modelo. Abaixo, listamos os procedimentos
realizados pela equipe de IA do STJ no pré-processamento do CORPUS de
treinamento do Athos:

3.2.1. Conversao para minusculas

Todos os caracteres dos documentos que compdem O corpus
serdo convertidos para minusculo. Essa padronizacdo garante que ndo havera

diferenciacdo entre termos iguais grafados em mailsculas ou em mindsculas.
3.2.2.Remocéo de StopWords

Sao consideradas stopwords termos que, devido ao seu uso em
larga escala, ndo agregam informacdes Uteis para a constru¢cdo do modelo de
inteligéncia artificial. No experimento foram removidos dos textos advérbios,
conjuncoes, siglas de unidades da federacéao, algarismos romanos, preposicoes,
pronomes, eventuais caracteres soltos e as conjugacdes dos verbos de ligacao
mais comuns (ser, estar, parecer, andar, viver, ficar, tornar, tornar-se, virar,

permanecer e continuar).
3.2.3.Remocéo de termos entre parénteses:

Da analise inicial dos documentos do corpus, verificou-se que 0

conteudo entre parénteses, no maior numero de vezes, hao agrega conteudo util
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ao modelo de IA. Por conta dessa observacédo, optou-se por remover todos os

textos entre parénteses.
3.2.4.Remocéo de Nao-letras:

Todos os caracteres que nao correspondem a letras foram
removidos, isso inclui algarismos arabicos, hifens, parénteses, aspas, barras e

tracos.
3.2.5.Singularizacéo de Verbetes:

Um algoritmo de converséao de plurais em singulares foi aplicado
sobre o texto. Isso tende a possibilitar uma melhora no célculo da frequéncia dos

termos ao igualar singulares e plurais (p. ex.: réu preso = réus presos).
3.2.6.Converséao de caracteres especiais:

Todos os caracteres acentuados e a cedilha foram convertidos
para suas versdes basicas. Essa atividade garante que eventuais erros de grafia

sejam ignorados na construgdo do modelo.

Ao final do pré-processamento, o texto do exemplo passou

apresentar a seguinte aparéncia:

administrativo processual agravo regimental mandado seguranca processo
administrativo disciplinar pena demissao razao improbidade operacao
euterpe alegacao violacao devido processo legal parcialidade comprovada
legitima utilizacao prova emprestada ausencia reformatio peju indeferimento
liminar mantido seguranca denegada historico demanda trata procedimento
administrativo disciplinar resultou demissao ibama razao improbidade
administrativa consta relatorio final comissao processante desmantelou
policia federal operacao euterpe mundo criminoso instalado ambito meio
ambiente atingindo cerne quadrilha nucleo interno formado vario segmento
servidor ibama precipuamente fiscal tecnico externo valia poder financeiro
proteger interesse ilegal consta relatorio final comissao processante
descricao conduta investigada deram origem presente impetracao
investigado leonardo mantem forte relacao extra funcional empresario area
construcao consultoria area meio ambiente maioria conversa existente
degravada relatorio identifica pratica criminal ocorrida ambos erifica
ocorrencia fiscalizacao parte ibama obra interlocutor nesta ligacao conversa
giram entorno valor pode pagar conversa leonardo data informa pessoa bateu
pe valor doil mil real depositado conta atrave cheque conversa isidoro
leonardo serve intermediario fiscal ibama alguma obra fiscalizada pessoal
ibama empresario ligam descobre fiscal seguida liga leonardo efetiva contato
parte leonardo indica servico empresa fiscaliza caso construtora ontra
leonardo liga data informa pessoal ontra vai procura nome restou comprovado
apurado acusado leonardo edward rose respeitou norma legal atuando
acordo interesse desleal instituicao arredio atribuicao cargo resultou
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demonstrado apurado forte consistente comprovacao acusado leonardo
edward rose associado conduta obteve vantagem pecuniaria ilicita detrimento
dignidade funcao publica utilizando condicao servidor publico precedente
julgamento curso primeira julgou doil mandado seguranca semelhante
Identificacdo de ngramas

Outro procedimento de preparagdo do Corpus de Treinamento
do Athos € a identificacdo de ngramas, definida assim por Martins (2018):

Ngramas sdo palavras que atuam mais comumente juntas em
determinado contexto do que separadas. A titulo de exemplo, em um
contexto juridico, a reunido dos termos “Superior”’, “Tribunal’ e
“Justica” tem um valor semantico diferente daqueles que os termos
assumem quando separados. Os ngramas mais comuns Sao 0S
bigramas, que retinem dois termos, e os trigramas, que reunem trés.
Dentro de um modelo de IA voltado para PLN, os ngramas sédo
importantes ao garantir que termos que apresentam um valor
semantico especifico quando reunidos sejam tratados como um termo
Unico. Isso contribui para a reducdo da dispersdo do modelo.
(MARTINS, 2018).

A técnica empregada, no Athos, consiste na aplicagéo recursiva
do algoritmo de identificacdo de ngramas sobre o corpus de forma a que o
primeiro ciclo identifique bigramas, o] segundo identifique
trigramas/quadrigramas o0 terceiro identifique quadrigramas/pentagramas e
assim sucessivamente. Ao final do processamento, foram identificados 48.899
bigramas/trigramas no corpus de treinamento. Esses ngramas séo tratados,
durante o treinamento do modelo, como um unico termo (MARTINS, 2018). Com

a aplicacao dos ngramas, o texto do exemplo recebeu a constituicdo abaixo:

Administrativo_processual agravo_regimental_mandado_seguranca
processo_administrativo_disciplinar pena_demissao razao
improbidade operacao euterpe alegacao_violacao
devido_processo_legal parcialidade comprovada legitima
utilizacao_prova emprestada ausencia reformatio_peju
indeferimento_liminar mantido seguranca_denegada
historico_demanda trata procedimento_administrativo_disciplinar
resultou demissao ibama razao improbidade_administrativa consta
relatorio_final comissao_processante desmantelou policia_federal
operacao euterpe mundo criminoso instalado ambito meio_ambiente
atingindo cerne quadrilha nucleo interno formado vario segmento
servidor ibama precipuamente fiscal tecnico externo valia poder
financeiro  proteger interesse ilegal consta relatorio_final
comissao_processante  descricao_conduta investigada deram
origem_presente impetracao investigado leonardo mantem forte
relacao extra funcional empresario area construcao consultoria area
meio_ambiente maioria conversa existente degravada relatorio
identifica pratica criminal ocorrida ambos erifica ocorrencia
fiscalizacao parte ibama obra interlocutor nesta ligacao conversa
giram entorno valor_pode pagar conversa leonardo data informa
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pessoa bateu pe valor doil mil_real depositado_conta atrave cheque
conversa isidoro leonardo serve intermediario fiscal ibama alguma
obra fiscalizada pessoal ibama empresario ligam descobre fiscal
seguida liga leonardo efetiva contato parte leonardo indica servico
empresa fiscaliza caso construtora ontra leonardo liga data informa
pessoal ontra vai procura nome restou_comprovado apurado acusado
leonardo edward rose respeitou norma_legal.

Martins (2018) encontrou na literatura diversas abordagens para
construcdo de modelos de inteligéncia artificial voltadas ao processamento de
linguagem natural. No entanto, os exemplos que apresentam maior acuracia,
com objetivo semelhante ao proposto no modelo de IA do Athos, convergiram
para a aplicacdo de vetores de palavras ou seus derivados. Por esse motivo, a

opcao utilizada no modelo de 1A do Athos foi pelo Paragraph Vector.

O modelo ainda conta com o framework Gensim que é voltado
ao processamento de linguagem natural. Esta ferramenta implementa a
linguagem Pythonl10 nos mais populares algoritmos da area, em especial a
classe Doc2Vec, que traz uma implementacdo do Paragraph Vector de Le &
Mikolov (MARTINS, 2018).

A partir da organizagdo realizada pelo procedimento de preé-
processamento, passa-se ao treinamento do modelo. Neste treinamento,
apresenta-se 300 mil acordaos ao Athos, e cada documento € lido 1000 vezes
por ele, possibilitando, ao sistema, a criacdo de um pequeno dicionario
semantico. No dicionéario citado, a ferramenta de IA classifica cada palavra,
rotulando-as e impondo um fator crescente, de acordo com a frequéncia que elas
aparecem nos textos, assim como 0 contexto em que estdo inseridas,

organizando os termos e documentos num espaco vetorial de 300 dimensodes.

A analise semantica é definida como uma “decomposicdo” do
corpus textual em unidades de analise “a partir da qual se torna possivel uma
reconstrucdo de significados que apresentem uma compreensdo mais
aprofundada da interpretacdo de realidade do grupo estudado”. Ou seja, a
analise de conteudo expande a capacidade de comunicacao do texto ou discurso

original.

A principio, foram utilizados acérdaos recorridos e as peticdes
de recurso especial como insumos iniciais, porém, no decorrer do projeto houve

demonstracdes de que o modelo se comporta adequadamente também quando
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submetido a peticbes de habeas corpus e decisbes exaradas no STJ. Isso
indicou ganhos potenciais de sua utilizacdo em outras iniciativas tais como
andlise de principais e sucessivos, triagem de processos em gabinetes de
Ministros e triangulacdo de jurisprudéncia. Atualmente, a base do sistema
ATHOS possui: 2,3 milhdes de processos com 8,6 milhdes de pecas vetorizadas

e indexadas para pesquisa semantica e textual.

3.3. O sistema Athos e o rito dos recursos repetitivos

Sanseverino e Marchiori (2021), no artigo “O Projeto Athos de
inteligéncia artificial e o impacto na formacao dos precedentes qualificados no
Superior Tribunal de Justiga” esclarecem que o CAdigo de Processo Civil de
2015 exigiu uma mudanca de postura muito grande dos operadores do direito,
principalmente do Poder Judiciario, pois suas disposicdes conduzem a
conclusdo de que devemos ter no Brasil menos julgamentos repetidos em

demandas de massa e mais julgados paradigmas. Os autores afirmam que:

A lbgica processual do CPC/2015 parece irretorquivel. Deixando o
Poder Judiciario de julgar a mesma questao varias vezes, ganha-se
em produtividade, com a solucéo coletivizada de questdes repetitivas,
e em racionalidade, pois, para o fim da demanda repetitiva, ndo sera
mais necessaria a sua tramitacdo em todas as instancias. Ganha- -se
ainda em segurancga juridica, sendo inclusive, um importante
incentivador para que novas agfes ndo precisem ser ajuizadas no
Poder Judiciario. (SANSEVERINO; MARCHIORI, 2021).

E nesse ponto que a sistematica de precedentes qualificados,
consolidada pelo Cadigo de Processo Civil de 2015, muito pode contribuir para
0 NnOsso sistema processual, deixando-o mais racional e previsivel e para o
direito material, pois, quando complementado por um precedente estavel, integro
e coerente, efetiva-se o ideal da necessaria isonomia perante a lei e perante as
decisfes judiciais. (SANSEVERINO; MARCHIORI, 2021).

Ha no Brasil, conforme alertam Dierle Nunes e Alexandre

Bahia?’, uma notéria preocupacdo com a quantidade de julgamentos, o que

27 BAHIA, Alexandre Gustavo Melo Franco; NUNES. Dierle José Coelho. Processo
constitucional:

uma abordagem a partir dos desafios do Estado Democrético de Direito. Revista Eletrénica

de Direito Processual, v. 4, n. 4, 2009.
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representa eficiéncia quantitativa, mensurada por indice de produtividade.
Consequentemente, no STJ, a Presidéncia e os Ministros estdo atentos a essa
questao, cientes de que a estratégia solitaria de apostar somente na ampliagdo
quantitativa do volume de julgamentos certamente ndo conseguira efetivamente
atingir o ideal de produtividade e, principalmente, de racionalidade do sistema
processual brasileiro. (SANSEVERINO; MARCHIORI, 2021).

O Ministro do STJ, Gurgel de Faria, alerta que € alto o percentual
de processos que nao mereceriam ser apreciados pelo Superior Tribunal de
Justica, chegando em até 70% do que é distribuido aos Ministros. O magistrado
afirma que “precisamos ter um numero maior de temas; “até agora sao mil, mas
h& quanto tempo estamos julgando repetitivos?”. O uso de ferramentas de
inteligéncia artificial € um dos instrumentos para a consecucdo desse objetivo
maior de formacéo e julgamento de precedentes qualificados no STJ, sendo uma
exigéncia inseparavel da tecnologia a mudanga da forma de atuar de todo o
Poder Judiciario?®.

O Superior Tribunal de Justica recebe em média mil e
quinhentos processos por dia util, sendo natural que, nesse quantitativo, existem
inUmeros processos idénticos ou semelhantes, constituindo um dos principais
desafios histéricos da sua Secretaria Judiciaria a identificacdo das correlacdes
entre 0s processos (SANSEVERINO E MARCHIORI, 2021). Portanto, na
recorribilidade extraordinaria (ou especial) o STJ recebe uma infinidade de

recursos dos trinta e dois tribunais a ele vinculados em formato ainda digitalizado

De acordo com o Painel de Consulta ao Banco de Dados
Nacional de Demandas Repetitivas e Precedentes Obrigatérios do Conselho
Nacional de Justica?®, 1.213.188 processos deixaram de ingressar no STJ, ao se
engquadrarem em temas repetitivos cadastrados na base de dados daquela Corte

Superior, foram jugados no tribunal de origem. Somente a Justica Estadual foi

28 Sanseverino, Paulo de Tarso; Marchiori, Marcelo Ornellas: O Projeto Athos de Inteligéncia
Artificial e o impacto da formacéo dos precedentes qualificados no Superior Tribunal de Justica.

2 CONSELHO NACIONAL DE JUSTICA: Painel de Consulta ao Banco de Dados Nacional de
Demandas Repetitivas e Precedentes Obrigatdrios. Disponivel em:
<https://paineis.cnj.jus.br/QvAJAXZfc/opendoc.htm?document=qvw_|I/PainelCNJ.qvw&host=QV
S@neodimio03&anonymous=true

&sheet=shDRGraficos>. Acesso em: 03 fev. 2022.
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responsavel pelo julgamento de 635.656 processos, logo em seguida vem a
Justica Federal com 575.784 processos e os Tribunais Superiores com 1.722 e

Justica do Trabalho com 26, como visto no Gréfico 2.

Gréfico 2- Processos julgados a partir de temas do rito dos repetitivos
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O Gréfico 3 ilustra a série histérica dos ultimos 6 (seis) anos,
com a quantidade de processos julgados em todo Poder Judiciario a partir dos

temas repetitivos definidos pelo Superior Tribunal de Justica:

Gréfico 3- Série historica processos julgados RR-STJ
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Ademais, o STJ possui 0 Nucleo de Admissibilidade e Recursos
Repetitivos (NARER), responsavel pela triagem dos processos que ingressam
no Tribunal e que possam ser submetidos a afetacéo para julgamento sob o rito
dos recursos repetitivos. Somente no ano de 2021, o NARER identificou 1.422
processos que foram afetados e julgados sob o rito dos RR’s. Dados
disponibilizados pela Secretaria Judiciaria do STJ (SJD), demonstram os
tribunais com maiores niumeros de processos enviados ao STJ, em 2021, mesmo
com temas ja definidos e cadastrados pela Corte Superior, o Grafico 4 ilustra

esta informacéo:

Grafico 4-Tribunais que enviam processos com temas definidos
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De acordo com os artigos 46-A e 256 e seguintes do Regimento
Interno em conjunto com a delegacgéo da Presidéncia do STJ contida na Portaria
STJ/GP n. 299 de 19 de julho de 201725, o Presidente da Comissédo Gestora de
Precedentes possui a competéncia de despachar em processos, antes da
distribuicdo, com indicacdo para afetacdo para julgamento sob o rito dos
repetitivos.

A Comissao Gestora de Precedentes e de Ag¢lOes Coletivas —
COGEPAC é uma comisséo permanente de Ministros formada por trés ministros

do STJ, como membros efetivos e um ministro como suplente, um juiz supervisor
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e trés servidores assessores do Nucleo de Gerenciamento de Precedentes e de
Acoes Coletivas (NUGEPNAC)®,

7

Sua missdo é coordenar os procedimentos administrativos
decorrentes do julgamento de casos repetitivos, de incidentes de assuncao de
competéncia, suspensdo em incidente de resolucdo de demandas repetitivas,
bem como do monitoramento e sistematizacdo das informacgdes relativas ao
julgamento das acdes coletivas, no ambito do Tribunal da Cidadania. A
Comisséo tem atuacao estratégica no estabelecimento de metas e na busca das
melhores solucbes para o éxito do sistema de precedentes estabelecido pelo
Cddigo de Processo Civil de 2015, regulamentado internamente pelas Emendas
Regimentais n. 22, 24 e 26 do Superior Tribunal de Justica.

Sanseverino e Marchiori (2021) mapearam o fluxo de
andamento dos repetitivos no STJ. Onde, inicia-se por uma triagem processual
antes da distribuicdo de processos aos gabinetes dos Ministros, privilegiando o
julgamento de mérito da questdo juridica e ndo a atuacao individualizada da
Corte. A prética consiste na identificacdo, pelo sistema Athos, de grupos de
processos idénticos ou semelhantes entre o grande volume de processos que

chegam diariamente ao STJ.

A sinalizagdo, com a diligente assessoria dos servidores
integrantes do Nucleo de Gerenciamento de Precedentes (NUGEPNAC) e da
Secretaria de Jurisprudéncia do STJ, de processos semelhantes ou idénticos,
dispara atividades devidamente mapeadas e coordenadas com a Secretaria
Judiciaria para que representativos daqueles processos sejam desviados do seu
fluxo de distribuicdo, com o encaminhamento para o Gabinete do Presidente da
Comissao Gestora de Precedentes. (SANSEVERINO; MARCHIORI, 2021).

Depois de uma rigorosa andlise, o presidente da comisséo
delimita, mediante despacho fundamentado, a questao juridica a ser submetida
para julgamento sob o rito dos repetitivos nos processos e 0s encaminha,

inicialmente, a Procuradoria-Geral da Republica para manifestacdo do parquet

30 SUPERIOR TRIBUNAL DE JUSTICA: Disponivel em:
<https://www.stj.jus.br/sites/portalp/Precedentes/informacoes-gerais/comissao-gestora-de-
precedentes-e-de-acoes-coletivas>. Acesso em: 03 dez. 2021
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somente quanto a analise de o recurso tramitar na Corte Superior como uma

sugestéo de afetacdo ao rito dos repetitivos.

ApGs o retorno dos autos do Ministério Publico, ja devidamente
sinalizados eletronicamente como um possivel recurso repetitivo, ha nova
analise pelo presidente da comissao gestora de precedentes que, mediante novo
despacho, lanca informacdes importantes sobre a tese juridica, em especial o
impacto aproximado no STJ, eventual uniformidade ou diversidade de
entendimentos nos tribunais e no STJ. Dessa forma, o primeiro processo €
distribuido, em regra, de forma livre, sendo os demais processos conexos,
representativos da mesma controvérsia, encaminhados ao relator por

prevencgao.

A partir do momento da concluséo do ultimo processo, o relator
possui 0 prazo de sessenta dias Uteis para submeter a questdo ao Plenario
Virtual de afetacdo ou para deliberar, monocraticamente, os motivos pelos quais
nao submetera os processos aos demais membros da Corte Especial ou Secao
correspondente. Ultrapassado esse prazo de sessenta dias Uteis, hd uma
presuncao relativa de que o Ministro rejeitou a indicagdo do recurso como

representativo da controvérsia.

A decisdao mais comum, contudo, tem sido a submissdo dos
processos pelo relator para a analise do 6rgédo julgador competente (Corte
Especial ou respectiva Secdo) para deliberar acerca da afetacdo do recurso ao
rito dos repetitivos em ambiente eletrénico. Acolhida a proposta, é criado novo
Tema repetitivo no STJ, com todos os seus efeitos juridicos. (SANSEVERINO;
MARCHIORI, 2021).

O sistema Athos possui papel estratégico fundamental no rito
dos repetitivos no &mbito do Superior Tribunal de Justica. Nesse sentido, ele é
utiizado em duas vertentes distintas naquela Corte. A primeira no apoio a
identificacdo de possiveis novos paradigmas para estabelecimento de um novo
tema repetitivo, através de agrupamentos de processos idénticos ou
semelhantes. A outra vertente encontra-se na Secretaria Judiciaria do STJ, onde
a partir da mesma metodologia de agrupamento de processos idénticos ou
semelhantes o sistema Athos identifica, entre 0os processos que ingressam no

STJ, possiveis processos que possuam tese idéntica a temas afetados e que
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ainda aguardam julgamento, ou mesmo processos que ja possuem temas

julgados e definidos, porém o tribunal a quo insiste em envia-los ao STJ.

Assim, apresentaremos os resultados do Sistema Athos, em sua
primeira vertente: no apoio a identificacdo de possiveis novos paradigmas para
estabelecimento de um novo tema repetitivo, através de agrupamentos de
processos idénticos ou semelhantes. Para tanto, utilizamos dados de
indicadores disponibilizados pela equipe do NUGEEPNAC e log de acesso as
funcionalidades do sistema, armazenados nos servidores da Assessoria de

Inteligéncia Artificial do STJ.
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4. As Demandas do Poder Judiciario e Os
Resultados do Sistema Athos

4.1 A crise de demandas no poder judiciario e 0s recursos
repetitivos

Desde os anos 30, ja se discutia a sobrecarga processual do
Supremo Tribunal Federal (STF). A criagdo do Tribunal Federal de Recursos
(TFR) na década de 40, em certo sentido, foi uma resposta a essa situagdo. A
partir dos anos 60, acentuou-se o debate, no que passou a ser chamada como

“Crise do Supremo”3.

A crise consistia no “desequilibrio entre o numero de feitos
protocolados e o de julgamentos por ele proferidos, sendo a entrada daqueles
consideravelmente superior a capacidade de sua decisdo, se acumulando os

processos nao julgados, resultando dai o congestionamento.

A lentidao para a efetiva prestacdo da tutela jurisdicional é questédo
gue se arrasta desde a criagdo do STF: Alfredo Buzaid denominou
como crise do STF, o descompasso entre o numero de feitos
protocolados e a capacidade de julgamento pela corte suprema, de
sorte que, passadas algumas décadas ap0Os sua criacdo em 1890,
constatou-se a impossibilidade material de dar vazdo a julgamentos
na mesma propor¢do que recursos e agbes de sua competéncia
davam entrada. (MANCUSO, 2018).

A crise em questdo nasceu do elevado niumero de processos
gue anualmente davam entrada no Protocolo da Corte, principalmente os
recursos extraordinarios e seus recursos conexos (agravo de instrumento,
arguicdes de relevancia, e embargos de declaracao e divergéncia). Em 1891 deu
entrada no STF o Recurso Extraordinario n. 1; em 1904, a média anual deu em
26; em 1933, montou a média em 55; ja em 1960, ano em que o STF transferiu-
se para Brasilia, foram julgados 5.946 recursos extraordinarios, quantidade que
ja a época foi considerada excessiva e preocupante por seus juizes. O

crescimento avantajou-se quase em “progressdo geométrica”, sendo que o

31 SUPERIOR TRIBUNAL DE JUSTICA. Disponivel em:
https://www.st].jus.br/sites/portalp/Institucional/Historia/A-crise-do-Supremo. Acesso em: 08 set.
2021
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relatorio anual de 1985 informava terem sido julgados 17.798 processos diversos
(MANCUSO, 2018).

NUmeros posteriores davam conta de que em 1994 foram
julgados 16.250 recursos extraordinarios e 16.758 recursos especiais.
Reportando-se aos numeros para 1997, de janeiro a julho daquele ano, o STF
recebeu 19.599 processos e julgou 21.317. o volume de ac¢bes protocoladas no
Supremo Tribunal Federal no decorrer do ano [de 2000] cresceu 49,43% em
relacdo a 1999 — no total foram 101.996 processos contra 68.255 (MANCUSO,
2018).

Atualmente tramitam quase 77 milhdes de processos em todas
as instancias e setores do Judiciario®* . S6 no Supremo, para se ter ideia da
carga de trabalho de seus 11 ministros, até julho de 2021 foram protocolados

14.911 processos na corte, uma média de 1355 processos por ministro3,

A semelhanca do que se passa no STF, também no STJ é
preocupante o aumento vertiginoso de processos. No ano 2000, o Min. Costa
Leite, dava a noticia da realizacdo de um mutirdo num fim de semana, em
Brasilia, mobilizando cerca de 100 servidores, para autuar e distribuir mais de 26

mil processos parados na corte.

Em média, o tribunal recebe atualmente 3 mil processos por semana
— ou seja, mais de 10 mil por més. A nossa capacidade de julgamento
chegou ao limite. (...) S6 no ano passado [1999] os 33 ministros
julgaram 128 mil processos. Este ano [2000], em apenas trés meses,
o tribunal ja recebeu mais de 26 mil acdes, 0 que representa um
aumento de 4,5%. (MANCUSO, 2018).

Atualmente, até o més de dezembro de 2021, o STJ recebeu
408.770 processos, uma média de 34.064 processos por més3*, ou seja, 250%
a mais do que o Ministro Costa Leite considerou ser o limite do tribunal ha 21
anos. O grafico 5 ilustra a quantidade de processo recebidos pelo STJ nos

tltimos 6 anos.

82 CONSELHO NACIONAL DE JUSTICA. Justica em Numeros: Disponivel em: <
https://lwww.cnj.jus.br/pesquisas-judiciarias/justica-em-numeros/>. Acesso em: 08 set. 2021.

33 SUPREMO TRIBUNAL FEDERAL. Disponivel em: < https://bityli.com/Tuxyl>. Acesso em: 08
set 2021.

34 SUPERIOR TRIBUNAL DE JUSTICA. Disponivel em: https://www.stj.jus.br/sites/portalp/Inicio.
Acesso em 20 jan. 2022.
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Gréafico 5- Processos ingressados anualmente no STJ
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O Superior Tribunal de Justica apresenta 99,6% do seu acervo
digital, e 97% dos processos chegam de forma eletrénica ao tribunal. No més de
dezembro, o STJ recebeu 24.486 processos NOVOS originarios e recursais,
totalizando 408.770 casos novos no ano. Houve aumento de 18,73% (64.496)
em comparacdo com 2020, atingindo recorde histérico, apos queda de 10,52%
(40.455) no ano anterior. Fazendo uma analise mais detalhada por origem dos
processos, € possivel perceber que 0s processos recursais Sdo 0s principais
responsaveis por essa oscilacdo, com aumento de 68.693 (28,22%) em 2021,
apos queda acentuada de 53.467 (18,01%) em 2020. Os processos originarios
se mantiveram estaveis em relagdo a 2020 com leve queda de 4.197 (4,16%)
processos, apds quatro anos de crescimento continuo entre 2016 e 2020 com

meédia de crescimento de 16,12% ao ano no periodo.

O Grafico 6 ilustra a atividade jurisdicional do STJ entre janeiro
e dezembro de 20213:

35 SUPERIOR TRIBUNAL DE JUSTICA. Boletim Estatistico de dezembro de 2021. Disponivel
em: <https://www.stj.jus.br/webstj/Processo/Boletim/sumario.asp>. Acesso em: 15 jan. 2022.
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Gréfico 6- Atividade jurisdicional do STJ entre janeiro e dezembro de 2021
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A necessidade de gestdo dos processos, e a racionalidade dos
julgamentos, ha algum tempo é pauta de preocupacdo no Poder Judiciario
brasileiro. Paralelamente a questdo do assoberbamento do Judiciario séo

criados mecanismos que tentam mitigar tal cenario.

A instituicdo de mecanismos de acesso a justica, 0 aumento da
litigiosidade e a busca por maior celeridade no julgamento de processos
provocou modificacbes no ordenamento juridico capazes de dar respostas as
demandas de celeridade e seguranca juridica nos julgamentos. Uma das
respostas foi a implementacdo da sistematica de recursos repetitivos, ainda na
vigéncia do Codigo de Processo Civil de 1973, por meio da lei 11.418/2006. Essa
lei inseriu 0 artigo 543-B no CPC, passando a regulamentar o julgamento de
recursos repetitivos no ambito do Supremo Tribunal Federal. Posteriormente, foi
promulgada a lei 11.672/2008, que ficou conhecida como a Lei dos Recursos
Repetitivos, estabelecendo a referida sistemética no a&mbito do Superior Tribunal

de Justica 6.

7

O objetivo dos recursos repetitivos € dar, além de mais

celeridade, isonomia e seguranca juridica no julgamento de recursos especiais

% COELHO, Marcus Vinicius Furtado: Arts. 1.036 a 1.041 do CPC - Recursos repetitivos.
Disponivel em: https://www.migalhas.com.br/coluna/cpc-marcado/307178/arts--1-036-a-1-041-
do-cpc---recursos-repetitivos. Acesso em: 02 set. 2021.
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que tratem da mesma controvérsia juridica. Esses casos podem ser
selecionados por amostragem, onde cabe ao presidente ou vice-presidente do
tribunal de origem admitir um ou mais recursos que melhor representem a

questéo repetitiva e encaminha-los ao STJ para julgamento®’.

O recurso representativo de controvérsia (RRC) é o processo
escolhido dentre varios outros que possuam a mesma questao de direito, e que
servira como caso concreto paradigma para que o Superior Tribunal de Justica

fixe a tese juridica, tornando-a tema repetitivo.

Por esta razao, a lei e a pratica forense exigem que sua escolha
seja criteriosa e pautada nos requisitos da existéncia de multiplicidade de
recursos com idéntica questao de direito e a escolha de mais de um processo,
com a maior gama de fundamentos e argumentos, para tramitacdo conjunta no
STJ.

1. De acordo com o STJ, 0S recursos representativos de
controvérsia poderdo advir de quatro situacdes:Recursos
admitidos pelos tribunais de origem com fundamento no art.
1.036, § 1° do CPC de 2015. Ao admitir RRCs, o tribunal de
origem inicia o controle para sobrestamento de demais processos
no estado ou na regido em que discutida a mesma matéria.

2. Recursos admitidos pelos tribunais de origem com fundamento no
art. 1.041 do CPC que, tratam de matéria que ja foi firmada como
tese repetitiva por tribunal superior, e ndo houve sua aplicacéo
pelo tribunal de origem, em juizo de retratagédo, considerando-se
possivel distingdo ou superacdo de tese. Ao admitir RRCs, o
tribunal de origem inicia o controle para sobrestamento de demais
processos no estado ou na regido em que discutida a mesma
matéria.

3. Recursos encaminhados ao STJ que ndo foram selecionadas
como representativos da controvérsia pelos tribunais de origem,
mas que, por meio do desenvolvimento de trabalho de inteligéncia
no STJ, antes da distribuicdo, foram identificados por conterem
matérias com “potencial de repetitividade ou com relevante
guestdo de direito, de grande repercussédo social, aptas a serem

87 SUPERIOR TRIBUNAL DE JUSTICA. Disponivel em: <
https://www.stj.jus.br/sites/portalp/Precedentes/informacoes-gerais/recursos-repetitivos>.
Acesso em: 06 set. 2021.
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submetidas ao Superior Tribunal de Justica, sob a sistematica dos
recursos repetitivos” (art. 46-A, 1V, do RISTJ).

4. Recursos especiais interpostos contra o julgamento de mérito de
um Incidente de Resolugdo de Demandas Repetitivas (IRDR)
pelos tribunais de segunda instancia (art. 256-H, do RISTJ). Isso
porque a tese juridica firmada pelo STJ, ao apreciar 0 mérito
desse recurso, ter4 aplicacdo nacional mesmo que ndo seja
objeto de afetacéo.

Todos os Recursos Representativos de Controvérsias remetidos
ao STJ pelos tribunais de origem, ou selecionados pelo proprio STJ, sao
analisados, quanto a aspectos formais, pelo Presidente da Comisséo Gestora de
Precedentes e de Acdes Coletivas, nos termos dos art. 256-B a 256-D e da

Portaria STJ/GP n. 98/2021, o qual, por meio de despacho nos autos®®:

i. destaca a questdo de direito delimitada pelo tribunal de origem
indicada como repetitiva no estado ou na regido, com o registro
de informagdes importantes do processo;

ii. determina a abertura de vista ao Ministério Publico Federal para
manifestacdo a respeito dos pressupostos de admissibilidade do
recurso especial como representativo da controvérsia; determina
a distribuigéo do recurso a um dos ministros do STJ.

Em casos de multiplicidade de recursos especiais com
fundamento em idéntica questao de direito, 0 STJ seleciona um ou mais recursos
como paradigma (ou os recebe como indicacao dos tribunais de origem) para
gue a decisdo seja replicada nas demais instancias. Os temas sao cadastrados
em ordem sequencial numérica e podem ser acompanhados na pagina de

repetitivos do tribunal.

O Banco Nacional de Dados de Demandas Repetitivas e
Precedentes Obrigatérios (BNPR), foi criado pela Resolucao n® 235/2016 do
Conselho Nacional de Justica (CNJ). Trata-se de uma ferramenta que possibilita
consulta as informacgdes de Incidentes de Resolugdo de Demandas Repetitivas

(IRDR) e Incidentes de Assuncdo de Competéncia (IAC). O BNDR informa que

%8 SUPERIOR TRIBUNAL DE JUSTICA: Disponivel em:
https://lwww.stj.jus.br/sites/portalp/Precedentes/informacoes-gerais/controversias. Acesso em:
20 dez. 2021.
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atualmente constam 3.597 incidentes de demandas repetitivas catalogados no
Judiciario Brasileiro, nos quais 1.274 encontram-se pendentes e 2.323 foram
julgados®. Os 3.445 incidentes catalogados impactam em 1.971.535 processos
sobrestados. Atualmente, constam 2.326.184 processos julgados no BNPR. Os
Tribunais Superiores concentram a maior parte dos incidentes registrados
(1.456), seguido do Supremo Tribunal Federal, com 1.183 incidentes. A Justica
Estadual vem em seguida com 642, e logo atras Justica Federal com 145 e
Justica do Trabalho com 171 incidentes. O Gréfico 7 ilustra a distribuicdo destes

incidentes no poder judiciario:

Gréafico 7- Distribuicao de incidentes no poder judiciario
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Observa-se também a disparidade no numero de incidentes
ingressados anualmente (3.597) e o numero de incidentes julgados ho mesmo
periodo (2.323). Percebe-se um déficit de 35,42% na capacidade de julgamento

dos incidentes ingressados anualmente no Poder Judiciario brasileiro:

39 CONSELHO NACIONAL DE JUSTICA: Painel de Consulta ao Banco de Dados Nacional de
Demandas Repetitivas e Precedentes Obrigatdrios. Disponivel em:
<https://paineis.cnj.jus.br/QvAJAXZfc/opendoc.htm?document=qvw_I/PainelCNJ.qvw&host=QV
S@neodimio03&anonymous=true

&sheet=shDRGraficos>. Acesso em: 20 jan. 2022.
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Grafico 8- Numero de incidentes ingressados anualmente/nimero de incidentes julgados.
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Outra relacéo importante observada no BNDR foi entre o nimero
de incidentes ingressados e o de processos sobrestados por ano. Percebe-se
um salto no nimero de incidentes no ano de 2009 (369). Porém, nos anos
seguintes manteve-se uma média de 215 incidentes anuais. No entanto, o
namero de processos sobrestados, impactados por esses incidentes, a partir de
2013, teve um salto de 306,57% entre os anos de 2013 e 2016, mantendo a

média de 193.742 processos sobrestados em todo periodo?°.

40 CONSELHO NACIONAL DE JUSTICA: Painel de Consulta ao Banco de Dados Nacional de
Demandas Repetitivas e Precedentes Obrigatdrios. Disponivel em:
<https://paineis.cnj.jus.br/QvAJAXZfc/opendoc.htm?document=qvw_I/PainelCNJ.qvw&host=QV
S@neodimio03&anonymous=true

&sheet=shDRGraficos>. Acesso em: 20 jan. 2022.
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Grafico 9- Nimero de incidentes ingressados anualmente/nimero de processos sobrestados.
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No Superior Tribunal de Justica, o ano de 2018 representou
dois marcos importantes para o sistema dos precedentes judiciais e, em
especial, para a sistematica dos recursos especiais repetitivos: em agosto
daquele ano, a Lei dos Recursos Repetitivos, que estabeleceu o procedimento
para o julgamento de demandas de massa no STJ, completou dez anos; e no
més de novembro daquele ano, ao decidir pela afetacdo do Recurso Especial
(REsp) 1.763.462, o STJ chegou a marca de mil temas cadastrados no sistema

de repetitivos*™.

O STJ possui 1.124 temas cadastrados em sua base de dados
de precedentes qualificados, divididos em 9 ramos do Direito: Direito Processual
Civil e do Trabalho (349), Direito Tributario (239), Direito Administrativo (208),

41 SUPERIOR TRIBUNAL DE JUSTICA. Disponivel em: https://bityli.com/cqOpg. Acesso em: 10
set. 2021
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Direito Civil (147), Direito Previdenciario (76), Direito do Consumidor (44), Direito

Penal (36), Direito Processual Penal (24) e Direito Ambiental (1)*2.

Gréfico 10- Ramos do Direito dos temas cadastrados na base de repetitivos do STJ.
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Do momento da promulgacéo da lei 11.672/2008, no tema 1, ao
tema 1.124, com a excecdo do ano de 2009, onde houve uma alta de 227,66%
(214) de temas cadastrados, este numero vem sofrendo uma redug&o continua.
No entanto, de forma inversa, 0 nimero de processos suspensos, no STJ,
aguardando definicdo da tese juridica vem sofrendo relevante alta nos ultimos

05 anos. Como demonstrado no Grafico 11.

42 SUPERIOR TRIBUNAL DE JUSTICA Disponivel em: <
https://processo.stj.jus.br/repetitivos/temas_repetitivos/>. Acesso em 20 jan. 2022.
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Gréafico 11- Contagem de Temas/Quantidade de processos suspensos no STJ.
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Em um cenario composto por todas as instancias do poder
judiciario, dos 286.834 processos em tramitacdo no STJ, as 27 afetacdes, de
temas repetitivos, ocorridas entre julho de 2020 até agosto de 2021, impactaram
em 182.610 processos sobrestados. No mesmo periodo, foram julgados 28

temas repetitivos, ocasionando um impacto em 24.226 processos julgados?.

Os Gréficos 12 e 13 ilustram o historico de temas cadastrados
na base de dados de precedentes qualificados do STJ, nos ultimos 13 anos e 0
namero de processos impactados, em todas instancias do judiciario, neste

mesmo periodo:

Grafico 12- Série histérica da quantidade de temas cadastrados na base de dados de precedentes qualificados do
STJ.
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4 CONSELHO NACIONAL DE JUSTICA. Disponivel em: https://www.cnj.jus.br/pesquisas-
judiciarias/demandas-repetitivas/. Acesso em: 01 jan. 2022.
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Gréafico 13- Nimero de processos sobrestados em todas instancias do judiciario.
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Os gréficos apontam uma a reducdo na quantidade de temas
cadastrados nos ultimos 12 anos, no Superior Tribunal de Justica. Inversamente,
percebe-se o0 crescimento no numero de processos sobrestados, aguardando a
decisdo daquelas teses. Este cenéario deve-se principalmente a complexidade
intrinseca do rito dos repetitivos no STJ. Inserida a partir do ano de 2016, as
regras impostas pelo Codigo de Processo Civil (CPC) e Regimento Interno (RI)
daquela Corte, juntamente aos estudos realizados na criacdo de novos Temas
repetitivos, impactaram diretamente na quantidade de Temas cadastrados, o que
também refletiu no carater qualitativo do rito, gerando uma relacéo inversa entre

a quantidade de temas cadastrados e o niUmero de processos sobrestados.

4.2 O sistema Athos no apoio a criacao de novos temas
repetitivos

Em setembro de 2016 entrou em funcionamento o Nucleo de
Gerenciamento de Precedentes (NUGEP), considerado, ferramenta fundamental
para a consolidacdo do sistema de precedentes judiciais trazido pelo novo
Caodigo de Processo Civil. A criacdo da unidade foi mais um passo do STJ para
se adequar as inovacdes legislativas que prometem, com o reforco do
precedente jurisprudencial, aumentar a seguranca juridica e reduzir a

morosidade dos processos.
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A criacdo deste nucleo partiu da determinacdo da Resolucéo
235/16, do Conselho Nacional de Justica (CNJ), nucleos semelhantes foram
instalados em todos os tribunais superiores, nos tribunais estaduais, nos

regionais federais e do trabalho.

Atualmente, conhecido como NUGEPNAC, o Ndcleo de
Gerenciamento de Precedentes € uma unidade técnico-administrativa
encarregada de controlar informacdes sobre 0s processos que geram
precedentes, como 0S recursos repetitivos e os incidentes de assuncéo de
competéncia. Entre os seus objetivos esta o melhor gerenciamento dos
processos e das respectivas informacdes, e o aperfeicoamento da maneira de
julgar.

O NUGEPNAC tem a responsabilidade de identificar teses
repetitivas, em conjunto com a Comissao Gestora de Precedentes e de Ac¢des
Coletivas (COGEPAC), a qual é formada por trés ministros do STJ, como
membros efetivos e um ministro como suplente e um juiz supervisor,

representantes das secdes de direito publico, direito privado e direito penal.

O sistema Athos é utilizado pela COGEPAC, desde setembro de
2019, no monitoramento das teses repetitivas no STJ. A partir dos grupos de
processo sugeridos pelo Athos, a equipe técnica do Nucleo inicia os estudos
para identificar se aquela tese mapeada pelo sistema de IA sera candidata a um
novo tema repetitivo no ambito do Superior Tribunal de Justica, ao identificar,
antes mesmo da distribuicdo, os processos com multiplicidade de uma mesma
guestao de direito, o sistema amplia o niumero de recursos candidatos a afetacao
para julgamento na sistematica dos repetitivos. A ferramenta também monitora
e aponta processos com entendimentos convergentes ou divergentes entre 0s
orgaos fracionarios do STJ, processos com matéria de notoria relevancia e,
ainda, possiveis distincbes ou superacfes de precedentes qualificados.
(NORONHA, 2020).

No presente estudo, usaremos apenas dados obtidos nos anos
de 2020 e 2021, pois entendemos que os dados do ano de 2019 ndo séo
suficientes para fins comparativos, pois foram lancados somente a partir do més
de setembro. Ademais, antes desse marco, 0o NUGEPNAC ndo mantinha uma

rotina de registro de indicadores.
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O Sistema Athos possui diversas possibilidades de critério de
agrupamento de processos, dentre eles: por ministro, por deslocamento, por
orgdo julgador ou por classe de processo. Nesse sentido, ressalta-se que
internamente os estudos do Nucleo sdo direcionados aos Recursos Especiais
(REsp) e aos Agravos em Recurso Especial (AREsp). Isto pode ser constatado
na base de dados de precedentes qualificados, onde, dos 1124 temas
cadastrados no STJ, 98,3% (1099) dos processos paradigmas afetados s&o
REsp’s, e 1,18% sdo os demais (Pet e EREsp), como observado no Grafico 144

Gréfico 14- Tipos de RRC cadastrados na base de dados do STJ.
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Um dos métodos de agrupamento mais utilizado pelos usuarios
do NUGEPNAC é o agrupamento antes da distribuicdo dos processos, em
consonancia com o Art. 29, |, da Portaria STJ/GP n. 299 de 19 de julho de 2017:

[...] Art. 2° Ficam delegadas ao presidente da comissdo as seguintes
competéncias:

| — Despachar, antes distribuicdo, em recursos indicados pelos
Tribunais de origem como representativo da controvérsia; [...]

44 SUPERIOR TRIBUNAL DE JUSTICA. Disponivel em: <
https://processo.stj.jus.br/repetitivos/temas_repetitivos/>. Acesso em: 10 set. 2021.
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Neste médulo, o usuério indica o critério de pesquisa e o Athos
agrupa os processos de acordo com as teses semelhantes encontradas. Assim,
0 operador do sistema, em sua tela de customizacao, configura o output para
resultados agrupados com no minimo 50 processos. A similaridade exigida pelo
Nucleo é uma acuracia de minimo 90%, e que o0 sistema apresente a0 menos

um processo como paradigma (Recurso Representativo da Controveérsia-RRC).

O RRC é o0 processo escolhido dentre varios outros que
possuam a mesma questdo de direito, e que servira como caso concreto
paradigma para que o Superior Tribunal de Justica fixe a tese juridica, tornando-

a tema repetitivo.

Por esta razao, a lei e a pratica forense exigem que sua escolha
seja criteriosa e pautada nos requisitos da existéncia de multiplicidade de
recursos com idéntica questao de direito e a escolha de mais de um processo,
com a maior gama de fundamentos e argumentos, para tramitacdo conjunta no
STJ.

Os recursos representativos de controvérsia poderdo advir de

quatro situacoes*:

e Recursos admitidos pelos tribunais de origem com
fundamento no art. 1.036, 8§ 1° do CPC de 2015. Ao admitir
RRCs, o tribunal de origem inicia o controle para
sobrestamento de demais processos no estado ou na regiao

em que discutida a mesma matéria.

e Recursos admitidos pelos tribunais de origem com
fundamento no art. 1.041 do CPC que, tratam de matéria
gue ja foi firmada como tese repetitiva por tribunal superior,
e ndo houve sua aplicacao pelo tribunal de origem, em juizo
de retratacdo, considerando-se possivel distingdo ou
superacao de tese. Ao admitir RRCs, o tribunal de origem

4SUPERIOR TRIBUNAL DE JUSTICA. Disponivel em:
<https://www.stj.jus.br/sites/portalp/Precedentes/informacoes-gerais/controversias>. Acesso
em: 23 de nov. 2021
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inicia o controle para sobrestamento de demais processos

no estado ou na regido em que discutida a mesma matéria.

e Recursos encaminhados ao STJ que nao foram
selecionadas como representativos da controvérsia pelos
tribunais de origem, mas que, por meio do desenvolvimento
de trabalho de inteligéncia no STJ, antes da distribuicéo,
foram identificados por conterem matérias com “potencial de
repetitividade ou com relevante questdo de direito, de
grande repercussao social, aptas a serem submetidas ao
Superior Tribunal de Justica, sob a sisteméatica dos recursos
repetitivos” (art. 46-A, 1V, do RISTJ).

e Recursos especiais interpostos contra o julgamento de
mérito de um Incidente de Resolu¢cdo de Demandas
Repetitivas (IRDR) pelos tribunais de segunda instancia (art.
256-H, do RISTJ). Isso porque a tese juridica firmada pelo
STJ, ao apreciar o mérito desse recurso, tera aplicacao
nacional mesmo que néo seja objeto de afetacao.

Como dito, a similaridade exigida na busca por novos processos
pelo NUGEPNAC é de no minimo 90%, e de acordo com a Assessoria de
Inteligéncia Artificial (AlA), esta busca parte da posse de um processo e uma
peca processual (nimero de registro e a pagina). Assim o operador no nucleo
indica na tela de pesquisa a similaridade desejada e o processo paradigma de
pesquisa. Se o operador do sistema assim desejar, podera buscar por um
processo Novo, Ou por um processo que ja possua decisdo, simulando uma

pesquisa de jurisprudéncia.
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Figura 3- Tela do filtro de busca por processos semelhantes do sistema Athos.

»““ STJ > Sistema Justiga - Athos

N M Dashboard = Gerenciar Situagdo do Grupo B Agrupar Processos [ Buscar Semelhantes [ Pesquisa Textual

Filtros de Busca por Processos Semelhantes

A pesquisa se limita aos processos tramitando e os que receberam decisdo apés 01/01/2016.

® @)

Buscar Semelhantes Buscar Antecedentes
Sem Decisdo

N® Registro ou Classe e Numero: * Primeira folha (e-5TJ) da Peca: Similaridade %:
90

Ministro Relator: Crgéo Julgador: Decisdo:

v ~  Sem Decisdo w

ocal (iltimo deslocamento do processo): Classe Tramitando:
v v v

Critérios de Pesquisa Textual Tipo de pega

v

Fonte: Assessoria de Inteligéncia Artificial do STJ.

O sistema Athos também permite selecionar no menu do

visualizador de processos a opcao “Consultar processos semelhantes”.

Figura 4- Tela consultar processos semelhantes do sistema Athos.

mair texto

B Certidao De Publicacao

1 DELATAD . AAIAL

~v Consultar processos semelhantes

Fonte: Assessoria de Inteligéncia Artificial do STJ.

Independente do caminho usado para chegar na pesquisa, 0
operador do sistema pode complementar alguns parametros de filtros como
“Ministro Relator”, “Deslocamento”, “Orgdo Julgador”, dentre outros, para que

sejam retornados apenas processos que correspondam a esse filtro.

O sistema identifica pela pagina do processo qual o vetor que

devera ser comparado, quais vetores estdo préximos dele e a quais processos
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pertencem a esses vetores, bem como se os dados do processo correspondem
aos filtros aplicados.

O resultado sera apresentado com a indicacdo da similaridade
semantica entre a peca do processo indicado na pesquisa e a peca do processo
encontrado, O sistema também informa outros dados como: a pagina da peca
encontrada, status do processo, deslocamento e se existem decisdes ou

acordaos publicados para os processos encontrados.

O resultado retornado pelo sistema € ordenado a partir dos
processos de maior similaridade aos de menor similaridade. A figura 5 demonstra

a tela do sistema Athos com o resultado de uma busca por similaridade.

Figura 5- Tela do sistema Athos com o resultado busca por similaridade.

n)l‘ STJ > Sistema Justiga - Athos I

Total de Processos: 88

Processos
100 pegas encontradas.
O RS 222770 TN
Sl | |
Relator(a): MIN. 227202 100000 Saida para iSTJ - Pro etronico baixado e
recebido em Lo, oo o e
Orgdo Julgador: PRIMEIRA TURMA Similaridade: 97,88 [E==3) Desfecho: Proferido despacho de mero

expediente determinando a devolugdo dos autos
Origem: TRIBUNAL REGIONAL FEDERALDA1*  Primeira Folha (e-STJ): 340
REGIAD
N° Registro Paradigma/Folha: 2202, 2222220 27
Assunte: Apreensdo 220

Status: Processo baixado

Resumo Indicativa: AMBIENTAL MANDADO DE SEGURANGA DESTRUIGAD DE VEGETAGAQ NATIVA SEM AUTORIZAGAO DO ORGAQ COMPETENTE
APREENSAOQ DE VEICULO NUMEAC,;“D DO PROPRIETARIO DO BEM COMO FIEL DEPOSITARIO DECRETO 6514/2008 POSSIBILIDADE SENTENGA
PARCIALMEMTE REFORMADA

(1o sicurizaco |1

~

On toiio il ol

2019/0141716-5 18

Relator(a): MIN. (v iliS So'ieid Shan frw s Saida para iSTJ - Processo eletrénico baixado e
Rnlalnr(ﬂ)ﬁnlurinr. MIN. PRESIDENTE DA recebidoem 2, 222220 1T

COMISSAO GESTORA DE PRECEDENTES

Orgdo Julgader: SEGUNDA TURMA Similaridade: 97,74 (=D Desfecho: Deferindo

Origem: TRIBUNAL REGIONAL FEDERAL DA 5* Primeira Folha (e-5TJ): 427
REGIAQ

N° Registro Paradigma/Folha: ... CZl2222 )
Assunto: Ambiental 356

Status: Processo baixado

Resuma Indicativo: ADMINISTRATIVO INFRAGAD AMBIENTAL TRANSPORTE MADEIRA APREENSAO DE VEICULO IMPOSSIBILIDADE
[ RRc ] Repethivo

Fonte: Assessoria de Inteligéncia Artificial do STJ.

A pesquisa textual é outro recurso utilizado na busca por pecas

processuais disponiveis, com o auxilio de operadores de pesquisa (ADJ, PROX,
COM, E, OU, NAO).
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Figura 6- Tela da busca textual do sistema Athos.

')1‘ STJ > Sistema Justiga - Athos

A @ Dashboard i= Gerenciar Situagdo do Grupo B3 Agrupar Processos Q Buscar Semelhantes

Filtros de Pesquisa Textual
A pesquisa se limita aos processos tramitando e os que receberam decisdo apés 01/01/2016.

*dano moral’ E estético NAO (presumido) v 100 [

v v v

v v Ambos v

Fonte: Assessoria de Inteligéncia Artificial do STJ.

Outra forma de pesquisa no Athos é a possibilidade de busca
por semelhanca, com o RRC ja definido. Neste modelo, alimenta-se o sistema
com um processo direcionador do Recurso Representativo da Controvérsia e o
Athos cria grupos de processos, de acordo com aquela tese apontada no input
do sistema. Dessa forma, o usuéario escolhe um conjunto de processos,
indicando o numero do registro ou um conjunto de filtros como: processos
deslocados para um determinado gabinete, sob a relatoria de um determinado
Ministro, que estdo ou ndo tramitando, dentre outros parametros possiveis, como

vemos abaixo:

Figura 7- Tela busca por semelhanca do sistema Athos.

il)ll STJ >  Sistema Justiga - Athos '*erna.lu;:a-.ﬂ«rv_-s S

" w | B AgnouPecemats [) Buscw Suribactes [} Powcuisa Tt
Agrupar Proceiaos

Agrupar Processas
L] L] L]

L o 22 O s

Fonte: Assessoria de Inteligéncia Artificial do STJ.

Neste médulo, o operador indica o tipo da peca processual que
sera analisada em cada processo, por exemplo “Acérdao Recorrido”, bem como
a similaridade minima desejada. A comparacao é feita entre as pecas de cada

processo com todas as outras pecas do conjunto de processos informados. O
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agrupamento de processos, ou pecas similares, ocorre ao identificar em uma

lista de vetores quais estdo préximos dentro de uma similaridade indicada.

O sistema buscard o endereco vetorial das pecas de cada
processo informado, ao comparar as distancias vetoriais entre elas, ou seja,
identifica dentre as pecas selecionadas quais sao vizinhas entre si no universo
vetorial do Athos, com uma distancia que represente a similaridade indicada.
Posteriormente, durante os estudos, a equipe técnica do NUGEPNAC agrupa
outros processos e verifica a possivel multiplicidade de processos, através da
funcdo “Monitoramento”. Esta funcdo permite que apds um agrupamento
realizado, pode-se retirar do grupo alguns processos sugeridos, incluir novos
processos ou até indicar processos que representam o que ndo se deseja para

esse grupo, ou seja, exemplos negativos para o grupo.

Os analistas da AIA esclarecem que ao se indicar o
monitoramento de um grupo, outros parametros podem ser definidos como:
indexacao legislativa, classes processuais e critérios textuais como a existéncia

ou ndo de determinados termos.

Figura 8- Tela busca monitoramento de grupos do sistema Athos.

'\)‘A‘ STJ > Sistema Justica - Athos »

.3 Wl Dashboard = Gerenciar Situagdo do Grupo B Agrupar Process B Buscar Semelhantes B Pesquisa Textual

Editar Grupo "AlA - Descarte Acérddo"”
AlA AlA Todas v SECRETARIA DE INFORMATICA

95 Concluido v v

Adicionais

Critérios Adicionais de Monitoramento (Opcionais)

Ao selecionar algum dos critérios opcionais, o sistema refinara o monitoramento do grupo, exigindo que o processo, além de ter peca com similaridade minima a escolhida
para o grupo, preencha os critérios selecionados. Atengéo: Caso algum dos requisitos nao seja cumprido, o processo nao sera inserido no grupo. Ex: Além de ter uma pega de
Acérdao Recorrido com mais de 90% o processo deverd ter gem o Tribunal de Justica do Estado de Alagoas e devera ser da parte
Municipio de Maceid

Fonte: Assessoria de Inteligéncia Artificial do STJ.
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A ferramenta possui também a funcionalidade “Rodar Acervo”,
onde o0 usuario cria um grupo, manualmente ou pelo agrupamento, sendo
possivel atualizar o grupo com processos semelhantes aos do préprio grupo e
gue estejam no seu local de trabalho, sem realizar um novo agrupamento. Dessa
forma, o usuario pode usar a funcionalidade, a qual consiste em identificar no
acervo do ambiente de trabalho local os processos semelhantes aos processos

marcados como paradigmas no grupo que esta sendo analisado.

Uma outra forma de agrupamento disponibilizado pelo Athos é a
busca por paradigmas ja consolidados na jurisprudéncia do STJ. O operador
alimenta o sistema com 10 (dez) paradigmas sobre uma tese ja pacificada e o
sistema cria grupos daquele modelo, com vistas a padronizacdo e uma futura
possibilidade de julgamento daquela tese no rito dos repetitivos, e
conseguentemente, mitigar excessivos julgamentos monocraticos sobre a
demanda destacada. Atualmente, o Nucleo de Gerenciamento de Precedentes
do STJ possui 494 grupos em monitoramento, sendo que houve um aumento de
91,74% na criacdo de grupos de estudos, saltando de 145 (2020) para 278

(2021), como demonstrado no Grafico 15:

Grafico 15- Quantidade de grupos monitorados pelo NUGEPNAC.

2020 2021

ApOs a criagdo dos grupos com auxilio do Athos, por meio das
metodologias citadas, os operadores do NUGEPNAC iniciam os estudos dos
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grupos. Partem pela escolha das pecas processuais que serdo estudadas, que
em maioria sdo REsp’s e Acordaos. Em seguida, definem o ramo do direito em
gue se enquadra o grupo analisado. De acordo com os dados de precedentes
qualificados, no periodo de 2019 a 2021, o Direito Processual Civil e do Trabalho
€ 0 ramo do direito com maior indice de processos estudados pelo Nucleo, com
18%. Em seguida aparecem o Direito Administrativo 16%, Direito Civil 15%, o
Direito Previdenciario e Direito do Consumidor com 13%, e os demais ramos do

Direito como demonstrado abaixo?é:

Gréafico 16- Ramos do Direito nos processos estudados pelo NUGEPNAC.

10 (10%)

17 (16%)

7 (7%)

Ramo do direito
DIREITO ADMINISTRATIVO
DIREITO CIVIL
DIREITO DO CONSUMIDOR
16 (15%) DIREITO PENAL
19 (18%) @DIREITO PREVIDENCIARIO
@DIREITO PROCESSUAL CIVIL E DO TRABALHO
DIREITO PROCESSUAL PENAL
@®DIREITO TRIBUTARIO

13 (13%)
13 (13%)

9 (9%)

N&o obstante a relevancia quantitativa proporcionada pelo rito
dos Recursos Repetitivos no ordenamento juridico brasileiro, descrita neste
capitulo do trabalho, a COGEPAC entende que a qualidade dos temas definidos
por aquela Corte é de grande relevancia. Nesse sentido, buscam priorizar, em
seus estudos, os principios da celeridade na tramitacdo dos processos, a

isonomia de tratamento as partes processuais e a seguranca juridica.

Para alcancar este objetivo, os operadores do NUGEPNAC,
analisam todos os RRC’s remetidos ao STJ pelos tribunais de origem, pelas
entidades conveniadas, ou selecionados no préprio STJ, quanto a aspectos
formais, dentre eles, os requisitos de admissibilidade do Recurso Especial. Aos

guais podemos destacar:

4 SUPERIOR TRIBUNAL DE JUSTICA. Disponivel em: <
https://processo.stj.jus.br/repetitivos/temas_repetitivos/>. Acesso em: 20 jan. 2022.
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VI.

VII.

Requisitos de admissibilidade comuns a outros tipos de
recursos- interesse da parte (Art. 17, CPC), a legitimidade
do pedido (Art. 17, CPC), a inexisténcia de impedimento e
suspeicao (Art. 144 e 145, CPC), o preparo (Art. 1.007, CPC)
e a tempestividade (Art. 1,030, CPC);

Requisitos previstos na Constituicdo Federal, no seu Art.
105, lll- julgar, em recurso especial, as causas decididas, em
Unica ou Ultima instancia, pelos Tribunais Regionais
Federais ou pelos tribunais dos Estados, do Distrito Federal
e Territérios, quando a decisdo recorrida: a) contrariar
tratado ou lei federal, ou negar-lhes vigéncia; b) julgar valido
ato de governo local contestado em face de lei federal; c) der
a lei federal interpretacdo divergente da que |he haja

atribuido outro tribunal.

Existéncia de prequestionamento- Sumulas 211/STJ:
“Inadmissivel recurso especial quanto a questdo que, a
despeito da oposicdo de embargos declaratérios, néo foi
apreciada pelo Tribunal a quo” e 282/STF: “E inadmissivel o
recurso extraordinario, quando ndo ventilada, na decisdo

recorrida, a questao federal suscitada”.

N&o discutir fatos e direito, sumula 7/STJ- “A pretensao de

simples reexame de prova ndo enseja recurso especial’.

Esgotamento dos recursos ordinarios, simula 207/STJ- “E
inadmissivel Recurso Especial quando cabiveis embargos
infringentes contra o acorddo proferido no tribunal de

origem”.

Fundamentacdo deficiente, sumula 284/STF- “E
inadmissivel o recurso extraordinario, quando a deficiéncia
na sua fundamentacéo ndo permitir a exata compreenséao da

controvérsia”.

Art. 1.036, § 6° do CPC- “Somente podem ser selecionados

recursos admissiveis que contenham abrangente
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argumentacdo e discussdo a respeito da questdo a ser
decidida”.

Assim, com vistas a garantir RRC’s aptos, a COGEPAC inclui,
nos estudos dos grupos criados pelo sistema Athos, a analise da multiplicidade

de recursos, prevista no Art. 1.036 do CPC:

[..] Art. 1.036 Sempre que houver multiplicidade de recursos
extraordinarios ou especiais com fundamento em idéntica questdo de
direito, havera afetacdo para julgamento de acordo com as
disposicdes desta Subsecdo, observado o disposto no Regimento
Interno do Supremo Tribunal Federal e no do Superior Tribunal de
Justica [...].

Este € um destaque do sistema Athos, pois antes de sua
implantacéo, no ano de 2019, o mapeamento e a busca por recursos idénticos
no STJ eram feitos de forma artesanal, por amostragem, com auxilio de planilhas
eletrdnicas. O nucleo responséavel, ha época, ndo possuia recursos tecnoldgicos
gue pudessem dar suporte ao complexo desafio de localizar, dentre os milhares
de processos que ingressam anualmente naquela Corte, um tema que se
repetisse frequentemente, e a busca, logo na entrada processual de outros
recursos semelhantes, a fim de satisfazer o Art. 1.036 do CPC em consonancia

com a multiplicidade de recursos.
A COGEPAC inclui ainda nos seus estudos critérios como:

e relevancia da matéria;

e (uantidade de julgados nos érgdos fracionarios (Turmas,

Secdes e Corte Especial);
e repercussao social da tese;
e existéncia de pacificacdo da tese juridica em andlise;

e sedimentacdo da jurisprudéncia como pressuposto para

afetacdo do recurso especial ao rito dos repetitivos;
e uniformizacéo e consolidacao da jurisprudéncia.

Apos os estudos realizados pela equipe do NUGEPNAC, o

Presidente da Comissdo Gestora de Precedentes e de Acbes Coletivas, nos
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termos dos art. 256-B a 256-D e da Portaria STJ/GP n. 98/2021, por meio de

despacho nos autos*’:

a. destaca a questdo de direito delimitada pelo
tribunal de origem indicada como repetitiva no
estado ou na regido, com o registro de informacdes

importantes do processo;

b. determina a abertura de vista ao Ministério Publico
Federal para manifestacdo a respeito dos
pressupostos de admissibilidade do recurso

especial como representativo da controveérsia;

c. determina a distribuicdo do recurso a um dos

ministros do STJ.

ApoOs a conclusao dos autos ao relator sorteado, o ministro ir&
estabelecer a controvérsia da tese em questdo, e posteriormente, decidir no
prazo estabelecido no art. 256-E, do Regimento Interno do STJ, de 60 dias uteis,
sob pena de rejeicdo tacita, se propde a afetacdo do recurso representativo da

controvérsia ao rito dos repetitivos.

Santos, Cunha e Filho (2020) esclarecem ainda que pode o
relator, no tribunal superior, selecionar outros recursos sobre a controvérsia
repetitiva, para servirem de “modelo” ou “piloto”. Pois, pode haver outros casos
com contraditorio mais aprofundado, ou com mais argumentos que se somem,
ou com mais claro manancial fatico-juridico, os quais devem ser somados, para
enfrentamento na motivacao do julgamento final. Esse julgamento final, devera
fornecer resposta jurisdicional a toda a controvérsia repetitiva. Os autores
enfatizam que de acordo com o CPC/2015, tratar de toda a controveérsia, quer
dizer, ndo apenas a posta em um Unico recurso — art. 1.036, 88 1° e 4° — de modo
gue se trata, etiologicamente, de um grande contraditorio nacional que enfeixe
todos os argumentos existentes sobre o assunto, livre da angustura talvez

sobrevivente do fascinio jurisdicional de possivel prequestionamento —

47 SUPERIOR TRIBUNAL DE JUSTUCA: Disponivel em:
https://lwww.stj.jus.br/sites/portalp/Precedentes/informacoes-gerais/controversias. Acesso em:
02 dez. 2021.
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incompativel com o sistema de julgamento de macro-lides em recursos

repetitivos.

Nesta fase do rito de criacdo de tema repetitivo, o Athos torna-
se fundamental, pois possui capacidade de agrupar novos processos de acordo
com a controvérsia apontada pelo relator. Sua acuracia de no minimo 90%,
possibilita que a COGEPAC busque processos com alto grau de semelhanca
daquela controvérsia ja definida, reforcando o intuito da valoracédo qualitativa que
o sistema Athos proporciona a todas as fases dos estudos de potenciais novos

temas de recursos qualificados.

A Tabela 3 demonstra a evolucao das controvérsias criadas no
NUGEPNAC, durante os anos de 2020 e 2021, nela encontra-se os dados
comparados entre controvérsias criadas com o auxilio do Athos e as chamadas
controvérsias globais. Essas, sdo controvérsias criadas a partir dos RRC
enviados pelos tribunais de origem, sugeridas por outros 6rgdos oriundos de
acordos de cooperacéo técnica, ou sugeridas pelos préprios ministros do STJ,
ou seja, controveérsias criadas sem o auxilio da IA. Percebe-se que o sistema
Athos foi responsavel pela criagdo de 153 controvérsias e as controversias
globais totalizaram 229 no periodo de 2020 e 2021.

Tabela 3- Quantidade de controvérsias criadas entre os anos de 2020 e 2021 pelo NUGEPNAC.

P e
2020 janeiro 0
2020 | fevereiro 6
2020 | marco 11 6
2020 | abril 7
2020 | maio 10 8
2020 | junho 4
2020 | julho 0 0
2020 | agosto 14 10
2020 | setembro 4 2
2020 | outubro 3 1
2020 | novembro 7 3
2020 | dezembro 27 18
2021 | janeiro 0 0
2021 | fevereiro 1 1
2021 | mar¢o 12 8
2021 | abril 12 10
2021 | maio 3 6
2021 | junho 14 12
2021 | julho 4 2
2021 | agosto 12 8
2021 | setembro 9 8
2021 | outubro 18 14
2021 | novembro 21 8
2021 | dezembro g
—mm
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Ressalta-se que no periodo mencionado, a quantidade de

controvérsias criadas pelo sistema de IA do STJ passaram de 68 em 2020, para

85 em 2021. Isto é, um aumento de 25% no periodo de um ano. Destaca-se

também que o Athos ja é responsavel pela criacao de 40,05% controvérsias dos

estudos do COGEPAC.

O NUGEPNAC possui uma rotina de monitoramento de todos os

grupos criados pelo sistema Athos. Até dezembro 2021, o nucleo possuia 494

grupos em observacao, os quais estao divididos em trés status: “Monitorando”,

“Em Estudo” e “Concluido”, sendo que:

e Em Estudo- sdo grupos que ndo possuem Recurso

Representativo da Controvérsia definido;

e Monitorando- grupos de processos que jA possuem RRC

definido. Porém, precisam passar pelo crivo do Ministério

(MP) ou ministros da Comissdo Gestora de Precedentes,

possuem RRC, mas estdo em uma fase pré-distribuicédo;

e Concluido- ja foram ao MP, ja foram distribuidos, ja viraram

controvérsia e tema. Nao necessita de monitoramento.

Atualmente, existem 110 grupos no status “monitorando”, 292
“concluido” e 92 “em estudo” no NUGEPNAC. No entanto, em 2020 havia 59

grupos no status “monitorando”, 135 “concluido” e 173 “em estudo”.

Gréafico 17- Status dos grupos monitorados nos anos de 2020 e 2021 pelo NUGEPNAC.

STATUS DOS GRUPOS 2020

59
(16,08% 173
(47,14%)

Em estudo
e Concluido
@ Monitorando

135
(36,78%)

STATUS DOS GRUPOS 2021

92
(18,62%)

@ Concluido
o Monitorando
Em estudo

110
(22,27%)

292
(59,11%)
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Percebe-se uma reducao de 46,82% dos grupos “em estudo” e
0 aumento de 86,44% dos grupos “monitorando”. Isso se deve, em parte, ao
complexo andamento do rito dos repetitivos. Apos a identificacdo do RRC, o
estabelecimento da tese e da controvérsia, por parte da Comissdo Gestora de
Precedentes e de A¢des Coletivas, o tramite previsto do Art. 256 ao Art. 256-M
do Regimento Interno do STJ possui diversos procedimentos, com decisdes
subjetivas, que de certa forma, impedem ou inviabilizam que aquela tese
monitorada transforme-se em um tema em Recurso Repetitivo (RR). A propria
ministra do STJ: Nancy Andrighi, ja evidenciou a relevancia de se estudar o tema
dos incidentes de resolucdo de demandas repetitivas (IRDR) por meio de
seminarios e audiéncias publicas, e enfatizou a dificuldade de se definir a
natureza juridica do IRDR, em virtude da falta de clareza legal“®.

Uma evidéncia do qudo complexo é a conclusao do processo de
criacdo de temas repetitivos, estd demonstrada na quantidade de temas
cancelados na base de dados do STJ. Onde, apds percorrerem todas as etapas
de estudos, descritas anteriormente, e ja publicado o(s) acorddaos de
afetacdo, 176 temas cadastrados foram cancelados, ou seja, 16,21% dos temas

cadastrados. Como verificado abaixo?°:

“ SUPERIOR TRIBUNAL DE JUSTICA: Disponivel em:
<https://intranet.stj.jus.br/SGl/jsps/noticias_internas/noticia_detalhe.jsp?seq_noticia=33167>.
Acesso em: 02 dez 2021

49 SUPERIOR TRIBUNAL DE JUSTICA. Disponivel em:
<https://processo.stj.jus.br/repetitivos/temasrepetitivos/>. Acesso em: 02 dez 2021
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Gréfico 18- Quantidade de Temas cancelados cadastrados na base de dados do STJ.

54 (4,97%)
77 (7,09%)

176
(16,21%)

® Transito em Julgado
e Cancelado

Afetado

Acordao Publicado

779 (71,73%)

Mesmo diante da complexidade apontada, os dados
disponibilizados pela equipe do NUGEPNAC evidenciam o aumento no nimero
de novos temas criados entre os anos de 2020 e 2021. O sistema Athos obteve
aumento de 91,72% no numero de grupos criados, enquanto a criacdo de
controversias subiu 25%, e os temas criados tiveram um acréscimo de 27,02%

no mesmo periodo.

Gréfico 19- Quantidade de Grupos/Controvérsias/Temas criados pelo sistema Athos entre os
anos de 2020 e 2021

e Grupos NUGEPNAC e Controvérsias do Athos @ Temas Cadastrados

278

145

2020 2021
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Dados disponibilizados pela equipe da Assessoria de
Inteligéncia Artificial do STJ confirmam esta afirmativa, pois apontam que a

” “

produtividade do sistema Athos nos médulos “Busca por Similaridade”, “Busca
Textual”, “Agrupamento”, “Monitoramento” e “Rodar Acervo” mantiveram-se em
alta no periodo descrito anteriormente. Esses dados encontram-se armazenados
no banco de dados da aplicacdo e complementam as informacdes
disponibilizadas pela equipe do NUGEPNAC, pois, séo registros de requisicdes
ao sistema Athos que nao foram tratadas como oficiais pela equipe do Nucleo,
ou foram apenas usadas no apoio aos seus estudos e pesquisas ou
simplesmente descartadas. Porém, por constarem no banco de dados como
requisicdes realizadas no sistema, optamos em apresenta-las, com objetivo de
relatar a atual eficiéncia da ferramenta ao disponibilizar dados comparativos para

novos estudos.

Para tanto, apresentaremos o0s dados das principais
funcionalidades utilizadas pelos operadores do sistema de IA partindo da
funcionalidade “Monitoramento”, a qual pelas regras da arquitetura do sistema
definida pelos desenvolvedores da equipe da assessoria de inteligéncia artificial

subdivide-se em:

e Monitoramento Analise: onde todos novos processos sao
comparados com grupos monitorados em gabinetes,

Jurisprudéncia, Secretaria Judiciaria etc.

e Monitoramento Incluséo: processos que foram inseridos em
grupos monitorados por atenderem aos critérios de

similaridade e filtros de metadados.

O gréfico 20 ilustra a quantidade de requisicbes das
funcionalidades “Monitoramento” do Athos, nos anos de 2020 e 2021. Somente
a funcionalidade “monitoramento inclusdo” obteve um aumento de 126,15% na
quantidade de execucdes realizadas, passando de 37.410, em 2020, para
84.603 em 2021. A outra funcionalidade “Monitoramento Analise”, também
apresentou resultados crescentes, ao partir de 55.212 monitoramentos

realizados, para 213.819, ou seja, um acréscimo de 287,27%.
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Gréfico 20- Quantidade de funcionalidades utilizadas no sistema Athos entre os anos de 2020 e 2021.

350 Mil

300 Mil

250 Mil

# AGRUPAMENTO
BUSCA SIMILARIDADE
BUSCA TEXTUAL
& MONITORAMENTO ANALISE
213.819 © MONITORAMENTO INCLUSAQ
RODAR ACERVO

200 Mil

150 Mil

100 Mil

50 Mil

0 Mil

2020 2021

O grafico também demonstra os dados dos recursos de busca.
Nesse sentido, o Athos possui duas opg¢des: “Busca Similaridade” e “Busca
Textual”. A “Busca Textual” consiste na pesquisa com uso de critérios textuais
simples, enquanto a “Busca Similaridade” permite a pesquisa a partir de um
processo paradigma. Assim, os dados disponibilizados pela AlA, apontam que
foram efetuadas 52.489 buscas pelos operadores do Athos, entre os anos de
2020 e 2021, sendo 49.300 por similaridade e 3.189 textual. O Grafico 17 aponta
um aumento de 184,76% nas buscas por similaridade no periodo, enquanto as
buscas textuais sairam de 1.158 em 2020 para 2.031 em 2021, isto é, aumento
de 75,38%.

Por fim, duas funcionalidades obtiveram redugcdo nos seus
nameros de execucdes monitoradas pela AIA. A fungcao “Rodar Acervo” foi
utilizada 4.406 vezes, com reducdo de 30,21% no periodo mencionado. Ja a
funcionalidade “Agrupamento” foi utilizada 254 vezes, com reducédo 52,35%
entre os anos de 2020 e 2021, como visto no Grafico 21:
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Grafico 21- Funcionalidades Rodar Acervo/Agrupamentos utilizadas no sistema Athos entre os anos de 2020
e 2021.

FUNCIONALIDADE @RODAR ACERVO FUNCIONALIDADE @ AGRUPAMENTO

2020 2020

2021 2021

0 50

0 Mil 1 Mil 2 Mil 3 Mil 100 150 200

Em seu protagonismo, no apoio a selecdo de recursos aptos,
candidatos a temas em recurso repetitivo, o Athos demonstrou crescente
evolucédo, pois os logs®0, registrados em seu banco de dados, disponibilizados
pela AIA do STJ, demostram seu desempenho na criacdo de grupos e
identificacdo de processos paradigmas. A quantidade de processos envolvidos
nessas operacdes também evoluiu consideravelmente entre os anos de 2020 e

2021.

Assim, 0s numeros registrados em log indicam que somente em
2020 foram criados 146 grupos pelos operadores do sistema Athos. Os quais
identificaram 1.694 processos paradigmas em um universo de 36.809 processos
analisados. J4 no ano de 2021, os registros indicam a criacdo de 262 grupos,
isto é, 79,45% a mais que o ano anterior. A identificacdo de processos

paradigmas também sofreu um salto de 34,06%, ao alcancar o numero de 2.271.

50 O log de transacdes registra todas as transagfes e as modificacdes de banco de dados feitas
a cada requisicdo. Disponivel em: < https://docs.microsoft.com/pt-br/sql/relational-
databases/logs/the-transaction-log-sql-server?view=sql-server-verl5>. Acesso em: 20 dez.
2021.
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O numero de processos analisados, nesses dois critérios, em 2021 foi de 43.108.

Ou seja, 17,11% a mais que em 2020.

Em um cenério comparativo entre os indicadores oficiais
disponibilizados pela equipe do NUGEPNAC e os logs armazenados nos
servidores da AlA, observamos que o Athos, no ano de 2020, criou 146 grupos,
dos quais 144 foram utilizados pela equipe do Nucleo em seus estudos. No
entanto, em 2021, a ferramenta de |A obteve um aproveitamento 79,45%
superior aos grupos atualmente monitorados pelo Nucleo, ao disponibilizar 262
grupos, diante dos 278 em estudo no NUGEPNAC. O Grafico 22 ilustra esta

comparagao.

Grafico 22- Quantidade de grupos criados pelo Athos e NUGEPNAC entre os anos de 2020 e 2021.
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Os impactos referentes ao destaque qualitativo imposto pelo rito
dos repetitivos no ambito do STJ, proporcionados pelos estudos realizados pela
COGEPAC, com apoio da inteligéncia artificial tém sido impressionantes, pois a
afetacdo e o julgamento de um recurso repetitivo no STJ refletem diretamente

nao apenas no ambito do Poder Judiciario, mas também em toda sociedade.
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Sanseverino e Marchiori (2020) trazem dois exemplos que
ilustram a importancia dessa atuacdo, sendo um da Secao de Direito Publico

(Primeira Secao) e outro da Secéo de Direito Privado (Segunda Secéo).

A Primeira Secéo do STJ, com o julgamento do Tema Repetitivo
n. 444, definiu o prazo prescricional para o redirecionamento da Execucéao Fiscal,
estimando-se, conforme dados do Banco Nacional de Demandas Repetitivas e
Precedentes Obrigatorios do Conselho Nacional de Justica, que, na época da
apreciacdo do tema, havia cerca de 12.000 processos sobrestados, aguardando
a resolucao da controvérsia. No entanto, o impacto desse tema chegou a seis
milhdes, somente no ambito federal, conforme informag6es da Procuradoria-

Geral da Fazenda Nacional.

Outro exemplo trazido pelos autores ilustra o impacto de um
julgamento pelo STJ sob o rito dos repetitivos do Tema Repetitivo n. 710, em
que se definiu a legalidade do sistema “CreditScore” desde que respeitados
determinados requisitos. No momento da afetacdo da questdo para julgamento
repetitivo, identificou-se em torno de 200.000 acdes somente no Estado do Rio
Grande do Sul. Apés o julgamento, apenas na Comarca de Floriandpolis, foram
julgados de uma s6 vez 55 mil processos por um unico juiz, conforme informacgéo
do Tribunal de Justica de Santa Catarina. Os autores concluem que a resolucéo
qualificada da matéria pela Segunda Secao do STJ evitou o alastramento da
questdo para outros tribunais, pois, certamente, ela seria objeto de inUmeras
acoes pelo Pais em virtude do impacto direto nas relagdes comerciais de toda a
sociedade, independentemente do local de domicilio (SANSEVERINO;
MARCHIORI, 2020).

Ao reduzir a vazdo de processos que ingressam no STJ, a
sistematica dos recursos repetitivos alcanca seu objetivo ao concretizar 0s
principios da celeridade na tramitacdo de processos, da isonomia de tratamento
as partes processuais e da seguranca juridica®l. Para tanto, outro impacto
esperado, ao se estabelecer precedentes qualificados, sera identificado no

namero de recursos recebidos que ingressam anualmente naquela Corte.

51 Disponivel em: https://www.stj.jus.br/sites/portalp/Precedentes/informacoes-gerais/recursos-
repetitivos. Acesso em: 10 dez. 2021
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O boletim estatistico do STJ estd em conformidade com seu
Regimento Interno nos seus artigos 21, inciso XXIX, e 117, e publica
mensalmente os dados quantitativos sobre o tramite processual e a atividade
judicante do Tribunal. Nele, encontramos dados estatisticos desde o ano 2000.
Ao se efetuar a busca pelo nimero de processos recursais recebidos no STJ,
nos ultimos 10 anos, nos deparamos com um aumento de 40,51% neste numero,
onde partiu-se de 290.901 recursos em 2011, para 408.770 em 2021. Como visto
no Grafico 23:

Gréafico 23- Série histérica da quantidade de processos recebidos no STJ.
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Porém, ao realizarmos um recorte dos principais recursos
recebidos no STJ, a partir do ano de 2016, onde foi instituido o NUGEPNAC e
iniciada a analise mais sistémica dos Recursos Repetitivos imposta pelo
CPC/2016. E, ao se incluir o ano de 2019, o qual deu-se inicio aos estudos mais
criteriosos do rito dos repetitivos, com o auxilio da ferramenta de IA e a producao
de indicadores de desempenho por parte dos operadores do Nucleo, nos

deparamos com o cenario demonstrado no Grafico 24:
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Gréafico 24- Recorte dos principais recursos recebidos no STJ, a partir do ano de 2016.

200 Mil

150 Mil

100 Mil

50 Mil

0 Mil

®HC *RESP *RHC * ARESP
220,542
199.343
193.968

191.084

81.920

#33.120

68.143 69.547 M

77.996
57.930

54.312

18311

12.822 13.521

2016 2017 2018 2019 2020

18.020

2021

O Gréfico 24 aponta o crescimento nos nimeros de processos

recebidos de praticamente todos principais recursos que ingressaram no STJ,

com excecdo dos Recursos Especiais. Como dito anteriormente, o REsp € o

principal objeto de estudo da COGEPAC, com 98,27% dos Recursos

Representativos da Controvérsia cadastrados na base de dados do STJ. De

2016 a 2021 houve reducéo de 11,32% na contagem de processos recebidos

pelos indicadores estatisticos do Tribunal. Em sentido contrario, a contagem de

AREsp, HC e RHC obtiveram aumento significativo em seus nimeros. A Tabela

4 demonstra esta comparagao:

Tabela 4- Redugéo de Recursos Especiais a partir do ano de 2016.

Recurso Porcentagem
Y

REsp -11,32%
AREsp 16,95%
RHC 40,53%
HC 107,06%

Operadores do sistema Athos, tanto do NUGEPNAC, quanto da

Secretaria Judiciaria (Responsavel pelo recebimento de todos 0s processos no

STJ), ouvidos nesse estudo, informaram que ainda néo é possivel afirmar se

somente o rito dos repetitivos, aliado ao sistema de IA, foram responsaveis pela
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reducdo no numero de Recursos Especiais ingressados anualmente naquela
Corte. Isto porque, paralelamente, o Tribunal celebrou diversos acordos de
cooperacao técnica, com vistas ao avanco das acdes de desjudicializacdo e
reducdo de demandas com grandes litigantes. Tais acordos visam,
principalmente, o mapeamento das controvérsias submetidas ao STJ e o
monitoramento da atuacdo juridica das partes, especialmente dos grandes
demandantes, a fim de se executar estratégias voltadas a prevencéo de litigios,
gerenciamento de precedentes qualificados e de a¢des coletivas, e o fomento a

resolucdo consensual das controvérsias®?.

Destaca-se que, no referido projeto de reducao de demandas, a
solucado de IA também produziu seus resultados, visto que, apos o levantamento
dos maiores litigantes do STJ, elaborado pela Secretaria Judiciaria (SJD), o
NUGEPNAC criou, por meio do Athos, os grupos para rastreamento das
questdes repetitivas dos maiores litigantes, bem como iniciou a andalise destes
grupos para fomentar a identificagdo de possiveis recursos representativos de
controvérsias, e viabilizar a afetacdo de Temas para formacéo de Precedentes
Qualificados. Foram criados 76 grupos de processos de demandas repetidas
com mais de 50 processos cada, 0os quais também impactaram na reducéo de
processos ingressados ao STJ.

Dados levantados pela Secretaria Judiciaria, mostram que, até
o final do més de junho de 2021: 350.432 processos tiveram sua tramitacéo
abreviada nas instancias de origem (por desisténcia, acordo ou n&ao interposicao
de recursos), ou seja, deixaram de ser enviados ao STJ. Houve a reducédo de
aproximadamente 11,20% do numero de AREsp’s da AGU (total de 1.786
processos) em comparacdo com o periodo anterior equivalente; a taxa de
decisdes desfavoraveis foi reduzida em 14,15%; e foram homologadas 1.453

desisténcias no STJ%3.

Por fim, a analise comparativa no recorte estatistico, do nimero

de REsp’s recebidos no STJ, entre os anos de 2016 e 2021, demonstra que até

52 SUPERIOR TRIBUNAL DE JUSTICA. Disponivel em: processo SEI 028539/2020, acesso em:
15 dez. 2021

53 SUPERIOR TRIBUNAL DE JUSTICA. Disponivel em: processo SEI 028539/2020. Acesso
em: 15 dez. 2021
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o ano de 2019, a reducao no recebimento desse recurso foi de 2,87%, enquanto
que, entre os anos de 2019 e 2021, a reducdo do mesmo quesito foi de 8,70%.
Este indicador é de grande relevancia, pois evidencia que o0s estudos
proporcionados pela COGEPAC, aliados ao apoio da Inteligéncia Artificial,
impactaram diretamente, e de forma significativa, no objetivo buscado ha anos
no Poder Judiciario: uma perspectiva de reducdo na vazdo de demandas

recebidas nos tribunais brasileiros.

5. Conclusao

Estudos apontam que a Inteligéncia Artificial passa por
processos de amadurecimento. Relatérios como do Grupo Gartner identificam
que a hype da IA esta ficando para tras, e que tanto o mercado tecnoldgico,
quanto as entidades responsaveis por estudos e pesquisas perceberam que a
evolucdo dos sistemas em IA é lenta, complexa e cada vez mais distante do

otimismo demonstrado no mercado de ficcao cientifica.

O estado atual de conscientizacdo direcionou novas pesquisas
no sentido da qualidade dos dados utilizados nos sistemas de IA. Esta mudanca
de percepcédo fez com que os modelos de Machine Learning e Inteligéncia
Artificial baseados em grandes quantidades de dados histéricos se tornassem
menos relevantes. Novos estudos indicam que a tendéncia sera o uso dos dados
disponiveis com maior eficiéncia, seja contando com dados amplos que
permitem a analise e a convergéncia de uma variedade de fontes de dados, bem
como dados especificos que capacitam a aplicacdo de técnicas analiticas que

requerem menos dados.

Como verificado no presente estudo, os dados apontam o STJ
alinhado a nova realidade consciente no uso e pesquisa da IA. Ao constatarmos
a eficiéncia da IA na sistematica dos recursos repetitivos, no ambito do STJ,
concluimos que esta tecnologia se apresenta apenas como ferramenta de apoio,
pois a real tomada de deciséo, do que serd um novo Tema Repetitivo, e seus
reais impactos ao jurisdicionado, ainda se encontra fundamentada nas decisdes

da Comisséo Gestora de Precedentes e de A¢des Coletivas.
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Porém, o sistema Athos permitiu uma mudanca no sistema de
avaliacdo de indicadores, daquela Corte. Durante muito tempo, 0 escopo
avaliado foi a capacidade de vazédo dos processos ingressados no STJ:
comparando processos ingressados e processos baixados. A sisteméatica dos
repetitivos exige avaliar o quanto a atuacdo do Tribunal consegue evitar a
interposicao de recursos, por meio da fixacao de paradigmas consolidados. Para
tanto, esse tipo de decisdo estratégica depende do uso intensivo de dados:
identificacdo de controvérsias repetitivas, segmentacdo da controvérsia em uma
quantidade razoavel de questbes (garantindo que a decisdo leve em conta a
particularidade dos casos) e uma definicdo estratégica das teses a serem
priorizadas para evitar a multiplicacdo de processos que seriam evitaveis por
meio do estabelecimento imediato de padrées decisorios.

A adocdo de estratégias de machine learning viabiliza ganhos
relevantes na eficAcia dos estudos produzidos pelo NUGEPNAC, o que
possibilita aumento nos influxos processuais no STJ. No entanto, a necessidade
de uma anélise humana e politica (que nao € viavel por IA) faz-se com que haja
ainda a necessidade de um maior equilibrio no fluxo de trabalho. Provavelmente,
ndo sera producente o aumento de grupos de estudos no Nucleo, pois 0s
operadores do NUGEPNAC né&o serdo capazes de analisar a contento, e
provavelmente, a capacidade de analise da COGEPAC é menor do que a
capacidade da equipe técnica de apresentar propostas. Porém, chama atencéo
o desequilibrio de input e output no sistema de producdo de Temas repetitivos
do STJ.

Os dados apresentados na presente pesquisa, indicam que o
sistema Athos encontra-se em plena evolugéao, seus indicadores demonstram
que tanto sua eficiéncia, quanto seus resultados estdo em ascensdo. Os
indicadores que apontam a receptividade dos usuérios diante da solucdo de
Inteligéncia artificial foram positivos, ao constatarmos o aumento de 211,7% de
requisicdes das funcionalidades disponiveis no sistema, entre os anos de 2020
e 2021. Assim, os dados sugerem que a solucdo de IA do STJ apresenta
maturidade necessaria para dar o aporte tecnolégico necessario a possiveis

mudancas de diretrizes da COGEPAC, no sentido de mitigar a divergéncia dos
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indicadores de entrada e entrega do sistema de analise de novos Temas

Repetitivos no STJ.
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